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Resumen Ejecutivo

La reciente crisis financiera internacional, evidencio la necesidad de fortalecer la
regulacion, supervision y gestion de riesgos del sector financiero. De alli, la necesidad de
crear procedimientos y desarrollar sistemas que permitan gestionar los diferentes riesgos que
enfrenta una entidad financiera. Aguilar, Camargo y Morales (2004) indicaron que “El riesgo
de crédito, es el tipo de riesgo mas importante al que debe hacer frente cualquier entidad
financiera” (p.3), por ende el que mas pérdida genera a una entidad financiera.

El objetivo del presente estudio es analizar la pérdida esperada (PD) por tramos de
dias de mora y sus determinantes mediante matrices de transicion para lo cual se considerd
los dias de mora de los créditos otorgados a microempresarios al cierre de la cartera de 21
meses (desde mayo 2013 hasta enero 2015). La metodologia usada para el analisis de la
pérdida esperada es el test estadistico ANOVA, que permite evaluar la hipotesis de que todas
las medias de las muestras consideradas (en nuestro estudio los tramos de dias de mora), son
iguales. Mientras que para analizar los determinantes de la pérdida esperada (Probabilidad de
Incumplimiento (PD), Severidad de la Perdida (LGD) y Exposicion al Incumplimiento
(EAD)) se utilizé un Modelo de Regresion Lineal Multiple, brindandonos informacion sobre
la relevancia de los determinantes para el calculo de la pérdida esperada en cada uno de los
tramos estudiados. Finalmente, la conclusion es que el analisis de la pérdida esperada por
tramos de dias de mora se puede realizar con un minimo de 6 tramos, siendo posible pero no
practico, por la cantidad de informacion diferenciada, el anélisis con un mayor nimero de
tramos, asi también, no se puede afirmar que alguno de los determinantes de la pérdida

esperada no es relevante para su célculo.



Abstract

The recent international financial crisis highlighted the need to strengthen the
regulation, supervision and risk management of the financial sector. Hence the need for
developing procedures and systems to manage the different risks facing a financial
institution. Aguilar, Camargo and Morales (2004) indicated that "Credit risk is the most
important type of risk that is facing any financial institution" (p3), therefore which generates
more loss to a financial institution.

The aim of this study is to analyze the expected loss tranches of days past due and
their determinants through transition matrices which are considered the days past due loans to
microentrepreneurs at the end of the portfolio of 21 months (May 2013 to January 2015). The
methodology used for the analysis of the expected loss is the statistical test ANOVA, that
allows to evaluate the hypothesis that all the means of the samples considered (in our study
tranches of days past due) are equal. While analyzing the determinants of the expected loss
(PD, LGD and EAD) a Multiple Linear Regression Model was used, giving us information
about the relevance of the determinants for the calculation of the expected loss in each of the
sections studied. Finally, the conclusion is that the analysis of the expected loss tranches of
days past due can be done with a minimum of 6 sections still possible but not practical,
differentiated by the amount of information, analysis with a greater number of tranches, also,
we can not affirm that one of the determinants of the expected loss is not relevant to the

calculation.
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Capitulo I: Introduccion
1.1 Introduccion

Las instituciones financieras tienen como principal actividad la intermediacion
financiera; es decir, captar recursos de los agentes superavitarios para prestarlos a los agentes
deficitarios. Esta actividad los lleva a asumir diferentes tipos de riesgos como lo son,
principalmente, el riesgo del impago de los créditos que otorga, el riesgo de mercado que
afecta a su cartera de activos y pasivos asi como de la liquidez y el riesgo operacional que se
asocia a las pérdidas debido a acontecimientos inesperados en el entorno operativo y
tecnologico de la entidad. El primer tipo de riesgo es llamado también riesgo de crédito o
riesgo crediticio, y esta relacionado con los factores que afectan el incumplimiento de los
pagos de un crédito (capital e intereses).

La gestion de las instituciones financieras consiste, fundamentalmente, en administrar
los riesgos lo que implica la identificacion de riesgos, su cuantificacion y control mediante el
establecimiento del apetito y la tolerancia al riesgo de la entidad financiera de forma tal que
los riesgos que no estén acorde al apetito y tolerancia, sean gestionados buscando reducir su
frecuencia y/o impacto.

La intermediacion financiera impone la necesidad que quienes otorgan el crédito y
quienes lo reciben dispongan de la mayor cantidad posible de informacion, para determinar el
riesgo de crédito. Esta actividad debe ir acompafiada de un contexto econdmico estable dado
que segun Bricefio (2012):

Los ciclos econdmicos afectan la capacidad de pago de los deudores, y por ende

puede conducir a fluctuaciones importantes en la morosidad, por lo que es importante

tener en consideracion el efecto de las oscilaciones en la economia y como éstos

afectan la dinamica del nivel de provisiones y de colocaciones de las instituciones



financieras, generando cambios significativos en los balances y en los estados de

resultados de las instituciones financieras. (p.1).

Al realizar sus operaciones comerciales, las instituciones financieras enfrentan
distintos tipos de riesgos provocando menores niveles de utilidad que tienen un efecto
negativo en el ratio del capital de la empresa en cuyo caso extremo puede causar el cese de
operaciones como sucedid en la intervencion de la Caja Municipal de Ahorro y Crédito de
Pisco segin manifest6 Daniel Schydlowsky (2014), jefe de la Superintendencia de Banca y
Seguros (SBS): “La gestion de la Caja de Pisco ha causado una constante pérdida de capital,
dejandola en ratios por debajo de los que se requieren para un adecuado funcionamiento”.

Por ello, Bricefio (2012) indico que “los aspectos esenciales para evaluar una entidad
financiera son: su apetito por el riesgo, su rentabilidad, su estructura organizacional y las
herramientas utilizadas para gestionar los riesgos asumidos y asignar capital entre las
distintas unidades de negocio” (p.3).

Dado que la colocacion de créditos es la actividad primaria de las instituciones
financieras, Aguilar, Camargo y Morales (2004) definieron que “El riesgo de crédito es el
tipo de riesgo més importante al que debe hacer frente cualquier entidad financiera. Un
indicador del riesgo crediticio es el nivel de morosidad de la entidad, es decir, la proporcion
de su cartera que se encuentra en calidad de incumplimiento” (p.3). Por lo tanto, el riesgo de
crédito viene a ser el factor que mayor peligro representa para el sistema financiero, por ende
se requiere que las entidades financieras evalien continuamente la calidad crediticia de sus
solicitantes y prestatarios, ya que la misma puede decaer en el tiempo debido a varios factores
tanto micro como macroeconomicos.

En los ultimos 10 afios se ha observado en la economia peruana, un importante
dinamismo del sector financiero orientado a ofrecer servicios financieros a los pequefos

empresarios. Segun reporte de Microfinance Information Exchange (como se cita en Rios-



Henckell & Martinez, 2014) en la actualidad, la oferta de financiamiento para el microcrédito
es efectuada por entidades reguladas y no reguladas, entre ellas una veintena de ONG'’s,
EDPYMES, Cajas Rurales de Ahorro y Crédito, Cajas Municipales de Ahorro y Crédito,
Cooperativas de Ahorro y Crédito, financieras, y algunos bancos comerciales, con un alcance
de 4,1 millones de clientes.

Actualmente el mercado peruano de las microfinanzas se encuentra en un proceso de
transformacion, con fusiones y adquisiciones. Se observa también que las instituciones
microfinancieras mostraron una desaceleracion en el crecimiento de sus colocaciones debido
a una mayor competencia en el mercado, hecho que a su vez ha presionado a la baja las tasas
de interés, y un crecimiento mas lento de la economia. La fuerte competencia y la sobreoferta
de créditos que esta significa, incremento los niveles de sobreendeudamiento de los clientes,
elevando los niveles de morosidad del sector.

Es importante indicar que el buen desarrollo de las microfinanzas en Pert se debe a la
estabilidad econdémica del pais, que cuenta con una diversidad de caracteristicas favorables,
entre ellas, solidos fundamentos macroeconoémicos, fuerte mercado interno, altas reservas
internacionales, ademas de contar con un sector financiero sélido, rentable y bien
capitalizado; factores que en conjunto, representan un escudo frente a shocks externos.

1.2 Planteamiento del Problema

Desde un punto de vista macroecondmico, existe una relacion significativa entre la
emision de crédito por parte de las instituciones financieras, el nivel de morosidad y el ciclo
econdmico de un pais. Es decir, el crédito se incrementa y la mora disminuye a medida que la
economia se encuentra en una etapa de mayor dinamismo o crecimiento y van surgiendo
nuevos proyectos que financiar o aumenta el ingreso disponible de las personas. Segin
estudio realizado, “La probabilidad de downgrade de los créditos que parten de una

clasificacion crediticia que refleja una baja probabilidad de incumplimiento (normal, CPP) y



de los créditos a nuevos deudores del sistema financiero es mas alta cuando el crecimiento
econdémico es muy bajo (o negativo) y cuando es muy alto” (Aparicio, Gutiérrez, Jaramillo,
& Moreno, 2013, p.1).

Bajo este contexto, la fragilidad del sector respecto a posibles cambios econdmicos
hace necesario analizar la metodologia que se utiliza para determinar la pérdida esperada y
sus componentes por tramos mediante matrices de transicion.
1.3  Objetivos de la Investigacion

El objetivo principal del trabajo es analizar la pérdida esperada por tramos de dias de
mora dentro de una cartera de créditos a microempresas, de una institucion financiera
peruana, en el sector de ventas al por menor de productos en puestos de mercado.

Los objetivos especificos son:

- Analizar la pérdida esperada (PE) por tramos de dias de mora, para determinar el

nimero minimo de tramos con que se deba realizar el andlisis.
- Conocer la significancia que representa cada determinante de la pérdida esperada

(PE) en cada uno de los tramos de dias mora analizados.

1.4 Preguntas de la Investigacion

Las preguntas que guiaran la investigacion seran:

(Son estadisticamente diferentes las medias de la perdida esperada (PE) en los
distintos tramos de dias de mora?

(Tienen significancia las variables Probabilidad de Incumplimiento (PD), Severidad
de la Perdida (LGD) y Exposicién al Incumplimiento (EAD) de la pérdida esperada (PE) en
los tramos planteados?

1.5 Conveniencia de la Investigacion
Con los resultados de la investigacion realizada, se podria llevar un mejor

seguimiento y control de riesgo de crédito. Hecho que permitiria contar con una cartera



saludable, por ende menores provisiones y un mejor desarrollo de productos para el sector,
haciendo posible ampliar el acceso al crédito para los microempresarios.
1.6 Valor tedrico de la Investigacion

Este estudio formara una base para la investigacion en otros sectores de la cartera de
la financiera o del sistema financiero de nuestra economia. La informacion obtenida del
presente estudio permitira conocer el comportamiento de la pérdida esperada y sus
determinantes. La investigacion permitira el desarrollo de otros estudios en distintos sectores.
1.7 Relevancia Social de la Investigacion

Las microfinanzas, como fueron originalmente concebidas, son la provision de
préstamos a los microempresarios para permitirles establecer un rango de actividades
generadoras de ingresos. Ello se concebia posible a través del establecimiento y expansion de
un gran numero de microempresas de autoempleo operando en los mercados mas basicos de
productos y servicios. Lo unico que se requeria para realizar era confrontar la falta de capital.
Sin embargo, con acceso garantizado a un préstamo, se podria crear y/o expandir una
microempresa y generar un flujo de ingresos y es por ello la relevancia en conocer el sector y
que se permita el mayor acceso al crédito a los microempresarios.
1.8  Limitaciones

En Febrero del 2012, la entidad financiera cred una unidad especifica dentro de la
gerencia de riesgos para gestionar la base de datos de clientes. Esta unidad se encargo de
elaborar, desarrollar y dar mantenimiento a la base de datos por lo que solo se cuenta con
informacion de la cartera detallada desde Febrero del 2012. Se considera que la informacion
proporcionada por la entidad financiera es correcta y veraz.

Por ser informacién privada y propia de la gestion estratégica de la entidad financiera,

no se tiene informacion de los créditos castigados.



Como los cierres de carteras se realizan el tltimo dia de cada mes, segin politica de la
empresa, se consideran los dias de mora al cierre de dias y no en funcién del Gltimo pago
realizado del crédito.

La base de datos no indica la ultima fecha de pago, por lo que, para el calculo de dias
de atraso, se considera la fecha del cierre mensual.

Los pocos meses de informacidn que estan disponibles, no permiten analizar la cartera
durante todo un ciclo econémico por lo que solo se esta tomando una parte del ciclo.

1.9  Delimitaciones

La cartera de créditos analizada comprende créditos no revolventes otorgados a
microempresas, segun clasificacion SBS (Apéndice A), que pertenecen al CIITUU 525200
(Ventas al por menor en puestos de mercado). La cartera analizada comprende créditos
otorgados dentro del territorio nacional.

Los créditos considerados para el analisis fueron otorgados a personas naturales con
negocio.

Solo se consideran los créditos otorgados para capital de trabajo.

Cuando un cliente tiene mas de un crédito se considera, para el andlisis, el peor
comportamiento.

Para el analisis no se consideran los créditos refinanciados ni reestructurados debido a
que este tipo de créditos son gestionados por un area especifica dentro de la Gerencia de
Riesgos y presenta un tratamiento diferenciado.

Para el analisis del LGD no se consideran las garantias ni los colaterales.

Para el calculo del EAD no se considera el interés moratorio ni compensatorio.

El procesamiento de data indica que el andlisis se basa en el comportamiento de los
clientes y en los casos donde un cliente tenga mas de un crédito, se considera el crédito que

presente peor comportamiento.



Capitulo I1: Revision de la Literatura

Uno de los principales riesgos a los que se encuentran expuestas las instituciones
financieras que otorgan crédito, es el riesgo de crédito, el cual es originado por el
incumplimiento de los acreditados con sus obligaciones contractuales en cierto tiempo, de alli
la necesidad de crear procedimientos y desarrollar sistemas que permitan una continua
evaluacion del crédito y que su posicion se mantenga dentro de los parametros establecidos
por la misma empresa.

En este sentido, la empresa adopte técnicas y modelos mas eficientes para administrar
el riesgo de crédito, asi como implementar metodologias de valuacién adecuadas para todas
las actividades relacionadas con el riesgo de crédito. En su estudio, Juarez (2012) concluyo
que:

Dichos métodos utilizados para el otorgamiento y seguimiento de los créditos que las

instituciones financieras realizan, han tenido grandes desarrollos en los ultimos afios.

Sin embargo el objetivo final de medir el riesgo de crédito es: prever anticipadamente

las pérdidas potenciales en las que puede incurrir una institucion en el otorgamiento

de créditos, es decir, las diferentes metodologias buscan calcular la Probabilidad de

Incumplimiento, la Severidad de la Pérdida y la Exposicion al Incumplimiento, los

cuales son los principales parametros para realizar la medicion de riesgo de crédito.

(p-19).

Un sistema de gestion de riesgo de crédito debera de elegir el mejor método acorde a
sus necesidades, con procedimientos previamente definidos y con responsabilidades bien
definidas, buenas politicas de otorgamiento de crédito y buenos sistemas que permitan crear
alertas tempranas cuando los créditos se empiecen a deteriorar, principalmente.

Entre las metodologias que han sido aplicadas con el propdsito de estimar la

probabilidad de incumplimiento se pueden mencionar en general, técnicas estadisticas



univariadas, multivariadas (andlisis discriminante, anélisis de componentes principales),
clusteres, analisis de modelos de clasificacion, arboles de decision, modelos de eleccidon
cualitativa (Probit y Logit) y el andlisis de matrices de transicion entre otros.

Estos estudios relacionados con el riesgo crediticio se han desarrollado desde que
Altman (citado en Garcia & Sanchez, 2005) realiz6 la investigacion y prediccion de quiebras
de empresas corporativas, quien sefiala a principios de los afios noventa que es fundamental
reconocer que el reto financiero debe ser la administracion de riesgo de crédito, que consiste
en medir, minimizar y prevenir las pérdidas esperadas y las pérdidas no esperadas. En su
estudio, utilizd el andlisis discriminante para detectar empresas que podrian llegar a un estado
de quiebra. El estudio toma el balance general y el estado de resultados como insumos, y es a
través de estos que logra concluir que la rentabilidad del activo (ROA) y la razon ventas
sobre activos son las variables de mas peso en la identificacion del estado de quiebra de una
empresa.

En el caso de JP Morgan & Co. (1997) se utilizan modelos internos como el
CreditMetrics y el Riskmetrics en el que adaptan la teoria de portafolios al mercado de
créditos, donde se construyen carteras de crédito para incorporar el factor de diversificacion
en la medida del riesgo de crédito como se hace con el riesgo de mercado de donde obtienen
una medida de Valor en Riesgo (VAR). Este modelo supone que el riesgo de crédito depende
de los cambios de la calificacion crediticia y la tasa de incumplimiento. El modelo
CreditMetrics se denomina “marcar a mercado” en donde el componente principal es la
matriz de transicién que esta relacionada a un sistema de calificacion, es decir, se observa la
migracion de la calidad de créditos o permanencia de estos, asi se determina la pérdida por
incumplimiento del deudor y los cambios en el valor de mercado de los créditos de cartera. El
modelo Riskmetrics propone, segiin De Lara (2014) “el concepto de “valor en riesgo” para

medir cuantitativamente los riesgos de mercado en instrumentos financieros o portafolios con



varios tipos de instrumentos. El valor en riesgo (VaR) es un modelo estadistico basado en la
teoria de la probabilidad” (p.15).

En el Pert, se han realizado estudios sobre el riesgo de crédito entre ellos se tiene a
Aparicio et al. (2013) con un estudio que se hizo en la SBS que analiza la cartera crediticia
del sistema financiero peruano a partir del uso de matrices de transicién condicionadas al
ciclo economico. La informacion usada, en este caso, para la construccion de las matrices de
transicion crediticia proviene del Reporte Crediticio de Deudores de la SBS en el periodo del
2001 —2011. Los resultados obtenidos sugieren que la probabilidad de downgrade de los
créditos que parten de una clasificacion crediticia que refleja una baja probabilidad de
incumplimiento y de los créditos a nuevos deudores del sistema financiero es mas alta cuando
el crecimiento econémico es muy bajo y cuando es muy alto. Asi, los resultados sugieren que
a partir de un 4% - 6% de crecimiento promedio de 30 meses del PBI se deben reforzar las
labores de supervision financiera con el fin de verificar el adecuado manejo de las politicas
crediticias de los bancos y financieras.

En Colombia, se realizaron varios estudios (Gémez, Orozco & Zamudio, 2006;
Zapata, 2003) referentes al analisis del riesgo crediticio usando las matrices de transicion
como metodologia para estimar la probabilidad de incumplimiento. En el estudio de Zapata
(citado en Tamara, Aristizabal & Velasquez, 2012) se encuentra la probabilidad de transicion
de una cartera de créditos comercial, realizando una segmentacion con base en el ciclo
economico y concluyendo que las probabilidades de transicion y de incumplimiento son
generalmente distintas en cada estado del ciclo. Por su parte, Gomez et al. utiliza el modelo
de duracion para estudiar la probabilidad de incumplimiento en una cartera de crédito
comercial, a la vez que profundiza en el andlisis de dichas probabilidades a través de las
matrices de transicion en tiempo homogéneo, llega a la conclusion de que las matrices de

transicion son una herramienta para un sistema de administracion del riesgo de crédito.
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Otro estudio en Colombia, es el realizado por Tamara et al. (2012) en el que estudian
las matrices de transicion en el andlisis del riesgo crediticio como elemento fundamental en el
calculo de la pérdida esperada en una institucion financiera. La informacion utilizada fue de
1,500 clientes en un periodo de 12 meses evitando que existan entradas y salidas de personas
naturales con una actividad definida y el crédito solicitado no era para consumo. Para el
resultado de los 12 meses aplicaron el promedio ponderado de cada una de las observaciones
individuales y se observa una mayor estabilidad para categorias con menores a 29 dias de
mora, es decir que estan menos expuestos ante cambios en la economia. Esta categoria posee
probabilidad de incumplimiento del 2.6%, mientras que las categorias de 120 a 150 dias de
mora posee el 35.9%. Asi, se concluye que la provision esperada establecida por la
institucion financiera sera mayor para las obligaciones de la categoria con mayor nimero de
dias de mora.

En México, se tiene el trabajo de Juarez (2012) en el que realiza la estimacion de
probabilidades de incumplimiento condicionales al entorno macroeconémico en el que usa
informacion publica para la medicion del riesgo de crédito. La metodologia aplicada es el
enfoque moderno condicional, el cual permite estimar probabilidades de manera que vayan
cambiando de acuerdo al entorno economico y de mercado. La conclusion es que las
probabilidades de incumplimiento estimadas para cada uno de los sectores economicos son
muy consistentes con el entorno macroecondémico, esto se debe a que los componentes
principales estimados de las variables econdmicas recogen la minima variabilidad entre cada
componente, con lo cual al relacionarlo con los rendimientos de las acciones por sector, se

tiene un rendimiento ajustado que simula muy bien el entorno econémico.
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2.1 Marco Tedrico

2.1.1 Basilea

Basilea I. En 1988, el Banco de Pagos Internacionales (BIS) en su pagina web
(http://www.bis.org/publ/bcbs04a.htm) publico el acuerdo llamado Basilea I con el propdsito
de regular los requerimientos minimos de capital de los bancos para cubrir su exposicion al
riesgo, principalmente al crediticio. El objetivo fundamental de este acuerdo fue determinar el
capital minimo que debia tener una entidad bancaria en funcion de los riesgos que afrontaba.
El propdsito fue dar seguridad y solidez a la industria bancaria a través de mejorar los niveles
de capital, de administracion de riesgo y la competitividad. El Acuerdo fue suscrito
originalmente por 10 bancos centrales (G10), en la actualidad alrededor de 100 paises acatan
en todo el mundo.

A pesar de los beneficios que trajo consigo Basilea I como aumentar de 6% a 8% los

requerimientos de capital, el acuerdo no contempl6 la cobertura del riesgo de

operacion ni la flexibilidad para incorporar las innovaciones en la medicion del
riesgo. En ese sentido, el BIS amplié en 1996 los acuerdos para incluir el riesgo de

mercado, ademads publicé entre 1999 y 2003, tres documentos consultivos (1999, 2001

y 2003), un estudio de impacto (2002) y varias publicaciones (2001) con el fin de

adecuar el tratado a las condiciones cambiantes de mercado. (Juarez, 2012, p.11).

El resultado de la nueva vision dada por los documentos consultivos y las nuevas
técnicas de calificacion y medicion de riesgo, asi como la asignacion de capital basada en la
rentabilidad ajustada por riesgo, dieron como resultado Basilea II.

Basilea Il. Fue emitido en Junio de 2004 y ofrece un nuevo conjunto de normas para
establecer requisitos minimos de capital para las organizaciones bancarias estableciendo
lineamientos generales para la banca, los cuales deben de ser implantados por los reguladores

locales. “Una importante novedad del marco revisado es que los bancos, a la hora de calcular
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sus niveles de capital, pueden utilizar en mayor medida sus propias estimaciones de riesgo a
través de sistemas internos. Para ello, se ha establecido una minuciosa serie de requisitos
minimos destinados a asegurar la integridad de estas estimaciones internas” (BIS, 2006). El
Perti, por medio de la SBS, es consciente de las ventajas en seguridad y estabilidad que
genera un esquema como el propuesto en Basilea II y no estd al margen de esta reforma
internacional de la regulacion bancaria. El cronograma de implementacion seguido en Pert se
inici6 en el afio 2007 con los estudios de impacto y la emision de la normativa necesaria para
la implementacion del Nuevo Acuerdo de Capital (NAC). Esta primera fase dur6 hasta junio
del 2009. A partir de julio del 2009 entrd en vigencia el método estandarizado para riesgo de
crédito y riesgo de mercado, ademas del método basico y estandar alternativo para riesgo

operacional. Los objetivos de Basilea II son:

J Promover seguridad en el sistema financiero

. Mantener un sano nivel de capital en el sistema financiero.

o Incrementar la competitividad bancaria.

o Constituir una aproximacién mas completa hacia el calculo de riesgo.

Plantear métodos mas sensibles al riesgo.

En el afio 2004 el Comité de Basilea propone los elementos del Nuevo Acuerdo de
Basilea, definiendo tres pilares fundamentales para la regulacion del sistema bancario.

El pilar 1 refiere a los requerimientos minimos de capital para cubrir riesgo de
mercado, crédito y operacional. El pilar 2 menciona la supervision bancaria a través del
regulador, animando a las entidades financieras a desarrollar métodos internos para evaluar el
capital y establecer objetivos del mismo en linea con el perfil de riesgo del banco y sus
controles internos. “El pilar 3 trata de la disciplina de mercado, la cual requiere que los
bancos revelen su método para calcular proporciones de capital, evaluacion de riesgo y

administracion de riesgo de crédito” (Larralde, Real & Viana, 2011, p.102).
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Basilea I11. El1 Comité de Basilea inicio en el 2009 la reforma de Basilea II,

actualmente llamada Basilea III. Surge como respuesta a la crisis financiera internacional,

que evidencio la necesidad de fortalecer la regulacion, supervision y gestion de riesgos del

sector financiero. El paquete de reformas est4 orientado al incremento del capital requerido,

la introduccién de un estandar global de liquidez y el aumento de la sensibilidad al riesgo. La

SBS actualmente esta evaluando la implementacion de estos cambios de acuerdo a la realidad

peruana.

La reforma de Basilea III segiin Rodriguez (2010) incluye los siguientes elementos:

Aumento de la calidad del capital para asegurar su mayor capacidad para absorber
pérdidas.

Mejora de la captura de los riesgos. Se modifica el calculo de los riesgos para
determinadas exposiciones que la crisis ha probado que estaban mal capturados.
Constitucion de colchones de capital en momentos buenos del ciclo que puedan
ser utilizados en periodos de estrés. Se busca contribuir a un sistema financiero
mas estable.

Introduccién de una ratio de apalancamiento como una medida complementaria al
ratio de solvencia basada en riesgo, con el objetivo de contener el apalancamiento
excesivo en el sistema financiero.

Aumento del nivel de los requerimientos de capital, para fortalecer la solvencia de
las entidades y contribuir a una mayor estabilidad financiera. El nivel del ratio de
solvencia tampoco se habia modificado en Basilea II.

Mejora de las normas del proceso supervisor (pilar 2) y de la disciplina de
mercado (pilar 3) y establecimiento de guias adicionales en 4reas como gestion del
riesgo de liquidez, buenas précticas para la valoracion de instrumentos financieros,

ejercicios de estrés, gobierno corporativo y remuneracion.
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e Introduccion de un estandar de liquidez que incluye una ratio de cobertura de
liquidez a corto plazo y un ratio de liquidez estructural a largo plazo. El objetivo
es asegurar que las entidades tengan colchones de liquidez suficientes para hacer
frente a posibles tensiones en los mercados y una estructura de balance que no

descanse excesivamente en la financiacion a corto plazo.

El primero de los elementos que componen la reforma de Basilea III en materia de
capital es el aumento de la calidad del capital. Ademas, mejorar la captura de los riesgos,
aumentar el nivel de los requerimientos minimos de capital y los niveles de los colchones de
capital. Su objetivo con estas mejoras es asegurar que el sistema bancario esté en mejores
condiciones de absorber las pérdidas.

Los nuevos requerimientos minimos de capital y colchones de capital fueron los
siguientes: (a) se acordd incrementar el porcentaje minimo del capital ordinario o basico
(componente de mayor calidad dentro del capital de cada banco) del 2% al 4.5%; (b) asi
mismo, el requerimiento minimo para el capital de Nivel 1 (capital minimo de calidad,
incluye acciones comunes, utilidades retenidas, participaciones preferentes, deudas sin pagar)
se elevara del 4% hasta el 6%; y (¢) a estos requerimientos minimos se suma la exigencia de
constituir un colchon de conservacion de capital, por el que las entidades deberan tener una
cantidad de 2,5% del capital ordinario para hacer frente a futuros periodos de tension.
Significa que el incumplimiento de esta exigencia tendra consecuencias directas, pues
conforme el capital financiero se acerque al minimo requerido, se iré restringiendo la

distribucidn de beneficios de la entidad financiera.
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Tabla 1
Requerimientos de Capital de Basilea Il a Basilea 111

Requerimientos de capital de Basilea II a Basilea I1I

Capital Ordinario Capital de Nivel 1 Capital Total
Colchdn de
Minimo Conservacion Exigido Minimo Exigido Minimo  Exigido
Basilea I1 2% 4% 8%
Basilea II1 4.50% 2.50% 7% 6% 8.50% 8% 10.50%

La SBS se encuentra evaluando el impacto de los cambios propuestos en Basilea III y
su aplicacion. Pert cuenta con ratios de capital prudenciales superiores al minimo
diferenciado seglin bancos y microfinancieras. Este ratio prudencial permite constituir
“colchones” que pueden ser utilizados en periodos de estrés. Actualmente se encuentra en
periodo de pre-publicacion el reglamento para el requerimiento de capital adicional, que
permitird establecer colchones segln el perfil de riesgo de la empresa. Los riesgos por los que
se requerira el colchon son: (1) ciclo econdmico, (2) concentracion (sectorial, individual y
geografica), (3) concentracion de mercado, (4) tasa de interés del balance y (5) propension al
riesgo.

2.1.2 Riesgo de Crédito

La actividad principal de la industria bancaria, aquella que mejor la define y a la que
dedica la mayor parte de sus esfuerzos, la que genera la mayor parte de sus beneficios
y los mayores riesgos, es la actividad crediticia. Asi, un banco es basicamente una
maquina de gestion de riesgos, en busca de rentabilidad. De ahi que, de todos los
riesgos a los que esta expuesto el negocio bancario, el principal es el riesgo de crédito.
Este se define como la posibilidad de incurrir en pérdidas como consecuencia del

incumplimiento por parte del deudor de sus obligaciones en las operaciones de
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intermediacion crediticia. El mas grave de los incumplimientos es el impago. (De

Miguel, Miranda, Pallas & Peraza, 2003, p.2).

“El riesgo de crédito es el mas antiguo y probablemente es el mas importante que
enfrentan los bancos. Se puede definir como la pérdida potencial producto del
incumplimiento de la contraparte en una operacion que incluye un compromiso de pago” (De
Lara, 2014, p.16).

El riesgo de crédito se define como la posibilidad de que un banco prestatario o su
contraparte incumplan sus obligaciones en conformidad con los términos acordados. No
obstante, es importante que las instituciones financieras tengan un manejo del riesgo
crediticio que no so6lo comprenda un analisis del portafolio crediticio completo, sino que
también considere los riesgos relacionados a cada uno de los créditos que pertenecen a dicho
portafolio. (BIS, 2000, parr.2). En esta misma linea, Cihak (2007, p. 24), refiere que “el
riesgo de crédito implica el incumplimiento por las contrapartes (deudores, agentes de bolsa,
asegurados, compafiias reaseguradoras, garantes) de sus obligaciones. También en este caso,
el modelo del riesgo es similar al del sistema bancario”.

Riesgo de crédito puede definirse como la afectacion potencial de las ganancias o el

patrimonio ocasionada por el hecho de que un deudor o contraparte incumpla con sus

obligaciones de acuerdo con los términos establecidos. En consecuencia, dicho riesgo
se encuentra en todas las actividades donde el éxito de la misma depende del
comportamiento de una contraparte. El riesgo de crédito surge cada vez que los
fondos del banco se prestan, se invierten, o estdn expuestos a acuerdos contractuales,
ya sea en operaciones dentro o fuera del balance (operaciones de cambio, derivados,
portafolio de inversiones, entre otras). Asimismo, el riesgo de crédito incluye las
actividades de crédito que se realizan con otras instituciones financieras, como pueden

ser: lineas de crédito (préstamos, depdsitos u operaciones de comercio exterior),
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posiciones en valores emitidos por dichas instituciones financieras o posiciones

tomadas por el banco en valores publicos o privados emitidos por terceros (riesgo del

emisor). Por lo tanto, el riesgo de crédito abarca tanto el riesgo de incumplimiento

como riesgo de mercado (Larralde et al., 2011, p.100).

Segun Fernandez (2011) se define el riesgo de crédito como “la posibilidad de sufrir
pérdidas si los clientes y contrapartidas, con las que la entidad tiene contratadas operaciones,
incumplen los compromisos contractuales que han adquirido, por falta de solvencia” (p.5).

“El riesgo crediticio corresponde a la pérdida asociada al evento de que la contraparte
(a la que se le otorga un crédito) no cumpla con algunas de las condiciones establecidas. Es
decir el riesgo crediticio es asumido por particulares, empresas ¢ instituciones financieras”
(Guzman, 2010, p.8).

Segun Jorion (2006), el riesgo de crédito se puede definir en términos generales
como el riesgo de pérdidas financieras debido a la falta de contraparte de sus obligaciones
contractuales. El registro histdrico de las instituciones financieras indica que el riesgo de
crédito es mucho mas importante que el riesgo de mercado.

2.1.3 Indicador de la Morosidad

Segun Aguilar y Camargo (2004) “no existe unanimidad sobre cudl es el “adecuado
indicador” de los niveles de morosidad que exhibe la cartera de una entidad crediticia.” (p.15)

La SBS menciona tres indicadores de calidad de cartera que cuantifican en valores
relativos el nivel de cartera morosa o de mayor riesgo crediticio. Estos indicadores son:
cartera atrasada, cartera de alto riesgo y cartera pesada.

Cartera atrasada se define como el ratio entre las colocaciones vencidas y en cobranza

judicial sobre las colocaciones totales. Mientras que cartera de alto riesgo es un ratio

de calidad de activos mas severo, incluyendo en el numerador las colocaciones

vencidas, en cobranza judicial, refinanciadas y reestructuradas; mientras que el
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denominador mantiene las colocaciones totales. La cartera pesada es el ratio entre las

colocaciones y créditos contingentes clasificados como deficientes, dudosos y

pérdidas sobre los créditos directos y contingentes totales. Para el caso de los créditos

a la microempresa, estas clasificaciones son efectuadas en funcion de los dias de

morosidad y por la totalidad del saldo deudor. (Aguilar et al., 2004, p.37).

La cartera atrasada, comunmente llamada en la literatura tasa de morosidad, es mas
usada porque puede ser obtenida de la informacion contable de las instituciones y ademas
dicha informacion es publica.

2.1.4 Provisiones

Las provisiones constituyen un mecanismo contable para recoger el riesgo latente del
crédito. El riesgo crediticio aparece desde el momento en que se otorga el crédito, es decir,
cuando el prestatario recibe el dinero. La morosidad es sencillamente la realizacion ex post de
ese riesgo de crédito. Un eficiente manejo de las provisiones deberia descansar en
mecanismos adecuados para recoger ese riesgo ex ante de los créditos y no sélo parte del
mismo manifestado en la morosidad. (Fernandez, Martinez & Saurina 2000, p.8)

“Cuando aumenta la cartera morosa, se provisiona mas y viceversa, observandose,
por tanto, una relacion positiva entre tasa de morosidad y provisiones” (Fernandez et al.,
2000). Sin embargo, desde que el riesgo latente del crédito no se incorpora adecuadamente en
los resultados contables de las instituciones a través de esta politica de provision, es evidente
que los beneficios obtenidos de esta manera no reflejan correctamente la real situacion
financiera de la empresa.

Una forma de evaluar si la institucion esté llevando a cabo una adecuada politica de
provisiones es observando la relacion entre la tasa de provisiones y la tasa de morosidad, sea
que se mida a través de la cartera atrasada, la cartera en alto riesgo o la cartera pesada. De

esta manera, una relacion positiva serd indicador de la existencia de posibles problemas en la
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medicion del riesgo, con lo cual podria argumentarse que la politica de provisiones no esta
siendo la mas adecuada; mientras que la existencia de una relacion negativa entre provisiones
e indicadores de morosidad sera indicador de todo lo contrario. (Aguilar et al., 2004)

2.1.5 Perdida Esperada

Del analisis de riesgo de crédito de una institucion financiera se espera obtener como
resultado el nivel de pérdidas de capital que la institucion puede llegar a tener del
incumplimiento de sus acreditados. A su vez, el incumplimiento est4 asociado al deterioro
gradual que puede observarse en la calidad de los activos de la institucidon que se traduce en
pérdida esperada. (Elizondo, 2004, p.49)

Asi, la Pérdida Esperada (PE), es la pérdida promedio que podria tener el banco en un
plazo determinado si la contraparte no cumpliera con sus obligaciones de pago. Este
promedio debera tomar en cuenta inicamente a contrapartes con caracteristicas similares. El
calculo permite tomar medidas oportunas para afrontar las futuras pérdidas (reservas o
provisiones). (Juarez, 2012)

La pérdida esperada de un portafolio de activos crediticios representa el monto de

capital que podria perder una institucion como resultado de la exposicion al riesgo de

crédito para un horizonte de tiempo dado (Wilson, 1997). Es asi como la probabilidad

de incumplimiento de un cliente estd dada cuando este alcance una altura de mora n,

en la cual la institucion financiera asume la pérdida del capital (Tamara et al., 2012).

De esta manera, el capital en riesgo crediticio debe cubrir la maxima pérdida estimada
de valor de una cartera, causada por razones crediticias. Dicha pérdida maxima debe
determinarse con un cierto nivel de confianza y durante un cierto plazo. Un horizonte
temporal razonable es un afio, periodo suficiente para observar cambios en la calidad
crediticia y para ajustar el capital disponible, ademas de permitir calcular una rentabilidad

anual (Soler et al., 1999, p.101).



20

Es importante mencionar que la pérdida esperada no representa un riesgo, sino un
costo; el costo en el que incurre el banco al otorgar un crédito a una contraparte. En donde
realmente se encuentra el riesgo es en la Pérdida No Esperada, ya que no se sabe de qué
tamafio puede ser ésta, y por eso el banco debe tener el capital necesario para afrontarla.
(Juarez, 2012)

Para el célculo de la Pérdida Esperada Basilea II establece los componentes: PD,
LGD, EaD, los cuales se explican a continuacion:

e Probabilidad al Incumplimiento (PD): Es la medida de qué tan probable es que
un acreditado deje de cumplir con sus obligaciones contractuales. Su minimo
valor es cero, lo cual indicaria que es imposible que incumpla con sus
obligaciones, y su maximo valor es uno cuando es seguro que incumpla.

e Severidad de la Pérdida (LGD): Esto es lo que pierde el acreedor en caso de
incumplimiento del deudor y se mide como una proporcion de la exposicion.
A su complemento respecto a la unidad (1-LGD) se le conoce como la “Tasa
de recuperacion del crédito”. La severidad representa el costo neto del
incumplimiento de un deudor; es decir, la parte no recuperada al incumplir el
acreditado una vez tomados en cuenta todos los costos implicados en dicha
recuperacion.

e Exposicion al incumplimiento (EaD): Es el monto que debe el deudor cuando

cae en incumplimiento.

Teniendo estos componentes, la Pérdida Esperada es el producto de ellos:

Perdida Esperada (PE) = PD * LGD * EaD
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Figura 1. Metodologia propuesta por Basilea para el Calculo de Pérdida Esperada.

Adaptado de “Matrices de Transicion en el andlisis del riesgo crediticio como elemento fundamental
en el calculo de la pérdida esperada en una institucion financiera colombiana” por Tamara, A.,
Aristizabal, R. & Velasquez, E., 2012.

2.1.6 Matrices de Transicion

“La matriz de transicion es la principal herramienta para determinar la probabilidad de
que un crédito con una calificacion determinada cambie de calificacion crediticia durante un
periodo especifico, permitiendo, en el caso de una institucion financiera, estudiar el posible
deterioro o mejora que pudiera presentar su cartera de clientes en el futuro” (Larralde et al.,
2011, p.104). A esta probabilidad se le conoce como “probabilidad de migracion en la calidad
de un crédito” (Elizondo, 2004).

El modelo de matrices de transicion crediticias que se plantean en el presente trabajo
es de Jones (2005) y replicado en el documento de trabajo de Aparicio et al. (2013).

Una matriz de transicion crediticia basada en el modelo de probabilidades de
transicion del tipo Markov, sefiala que la probabilidad de transicion p;; se define como la
posibilidad de que un deudor con una cierta calificacion crediticia i pueda migrar a otra
calificacion crediticia j en un horizonte de tiempo dado. Para este caso, estas serian las
distintas categorias o clasificaciones de riesgo crediticio en las cuales las distintas

observaciones (créditos) pueden ordenarse. Si se asume que existen R distintas
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clasificaciones crediticias a través de las cuales los créditos pueden ser ordenados, y se puede
definir una matriz de transicion [P = p;;] que muestra la probabilidad de que no existe
migracion o se mantenga en la misma clasificacion (en este caso, i =j) o que se mueva a una
de las otras R -1 clasificaciones durante un periodo de tiempo dado. Asi, cada elemento de la
matriz pjj, muestra la probabilidad de que los créditos correspondientes a la clasificacion de

riesgo crediticio i en el periodo t -1 pasen a la clasificacion de riesgo crediticio j en el periodo

t:
Py P2 Pr
P = P21 : PZZ . PZ:R (1)
Pri Prz  Prr

Al analizar con probabilidades como elementos de la matriz y considerando que no
hay créditos que puedan tener una clasificacion distinta a las R clasificaciones de riesgo
estipuladas en el periodo t, la matriz de transiciones crediticias del tipo Markov cumple con
las caracteristicas de tener elementos no negativos y que la suma de sus elementos de las filas

esigual a 1.

R
Z pij = 1 0<p;=<1 vi=1;2;..;R )
j=1

De esta manera, si el total de los créditos que se encontraban en la clasificacion i1 en el
periodo t -1 y luego pasan a la categoria j en el periodo t se define como nj;, se puede estimar
la probabilidad de que un crédito se encuentre en la clasificacion crediticia j en el periodo t
dado que estuvo previamente en la clasificacion i en el periodo t -1 denotada por pj;

utilizando la siguiente ecuacion:

nij

Pij = Sy 3)
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Asi, la probabilidad de transicion a partir de una clasificacion de crédito i hacia una
clasificacion de crédito j es igual al total de créditos que comenzaron en una clasificacion
crediticia i y que terminaron en una clasificacion crediticia j como proporcion del total de
créditos que comenzaron en una clasificacion crediticia i. Segiin Anderson y Goodman (como
se cita en Aparicio et al., 2013) la ecuacion (3) es un estimador de méxima-verosimilitud que
es consistente pero sesgado, con el sesgo que tiende a cero cuando el tamafo de la muestra se
incrementa. Por ello, es posible estimar una matriz de transicion crediticia que sea consistente
con un tamafo de muestra lo suficientemente grande.

Una propiedad importante que cumplen las matrices de transicion de créditos es que
son diagonalmente dominantes. Esto significa que el mayor porcentaje de la probabilidad que
engloba los cambios presentes en las matrices de transicion se encuentra en la diagonal
principal de la matriz. Es decir, es mas probable encontrar créditos que no migren de una
clasificacion a otra a lo largo del tiempo. Esto implica que es més dificil de estimar los
cambios de los créditos que se mueven fuera de la diagonal principal de la matriz de
transicion y que no son faciles de predecir a partir de informacion historica.

“La diagonal de la matriz representa los porcentajes de calificaciones que
mantuvieron la misma calificacion. Las celdas por debajo de la diagonal representan los
porcentajes de calificaciones que aumentaron la calificacion y las celdas por encima las que
disminuyeron la calificacion” (Larralde et al., 2011, p.105).

Estas matrices son un elemento importante en la estimacion del riesgo de crédito de
las instituciones financieras, debido a que proveen la base para analizar el posible deterioro
que pudiera presentar una cartera de créditos, la metodologia de matrices de transicién

permite construir un indicador de experiencias de pago para cada crédito o acreditado.
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2.1.7 Politica de Crédito y Procedimientos

Segtin la Resolucion SBS N° 3780-2011, las empresas deberan contar con Manuales
de politicas y procedimientos respecto a la realizacion de operaciones afectas a riesgo de
crédito. Dichas politicas deberan establecer niveles de apetito y tolerancia al riesgo de crédito
en los diferentes segmentos de mercado en los que la empresa participa. Los niveles de
apetito y tolerancia al riesgo deberdn materializarse en indicadores cuantificables y ser
sujetos de revision en funcion de los resultados y de los cambios en el entorno del riesgo.

Adicionalmente, las politicas y procedimientos crediticios deberan incorporar los
siguientes aspectos:

a) Procedimientos a seguir para la evaluacion, otorgamiento, seguimiento, control
y recuperacion de exposiciones afectas a riesgo de crédito.

b) Los niveles de autonomia para la aprobacion, modificacion, renovacion y
refinanciacion de las exposiciones afectas a riesgo de crédito.

C) Las metodologias para la asignacion de las clasificaciones internas de riesgo
de la contraparte y de la exposicion (rating, scoring, entre otras), en caso corresponda.

d) Los criterios bajo los cuales se requerira garantias reales o personales para el
otorgamiento de una facilidad crediticia, asi como los procedimientos para la constitucion,
valorizacién, monitoreo, administracion y ejecucion de las garantias.

e) Medidas para la administracion del riesgo pais, del riesgo cambiario crediticio
y del riesgo de sobreendeudamiento minorista.

f) Procedimientos para gestionar activos riesgosos, que incluya su pronta
identificacién, monitoreo y recuperacion de estos activos asi como la constitucion de
provisiones adicionales.

g) El proceso de aprobacion de las excepciones a las politicas crediticias y su

reporte periddico a instancias superiores.
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Los manuales deben revisarse periodicamente, segun la estrategia, politicas y
procedimientos que defina el Directorio.

2.1.8 Andlisis de la Varianza (ANOVA)

El disefio para el analisis simple de la varianza consistird en obtener muestras
aleatorias e independientes del valor de Y asociado a cada uno de los distintos niveles del
factor Xi,X>, ..., Xj. Entonces podremos determinar si los diferentes niveles del factor tienen
un efecto significativo sobre el valor de la variable dependiente. (Juan & Terradez, 2003)

Se emplea el analisis de la varianza (ANOV A) para contrastar la hipotesis nula de que
las medias de distintas poblaciones coinciden. En el caso de k poblaciones, el contraste a
realizar seria:

Ho: iy = Hp =... g
H;: No todas las medias poblacionales son iguales

Segun Herrarte, Medina y Vicéns (2005) el andlisis de la varianza parte de los
conceptos de regresion lineal. Un andlisis de la varianza permite determinar si diferentes
tratamientos muestran diferencias significativas o por el contrario puede suponerse que sus
medias poblacionales no difieren. Todo valor observado puede expresarse mediante la
siguiente funcion:

yij= U+ 1+ g “4)
Doénde: pu; = pu+ 1
u: constante de la recta de regresion que equivale a la ordenada en el origen
7;: Variable que varia de tratamiento a tratamiento
g;j: es el error
Segun Baron y Téllez (2004) para usar el modelo ANOVA debe poder suponerse que

son validas una serie de condiciones:
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e La variabilidad de todas las muestras deben ser similares. Esta es la condicion mas
importante.

e [as muestras deben tener una distribucion aproximadamente normal. El
alejamiento de esta hipotesis no es problema.

e Los tamafios de las muestras no deben ser muy dispares. Esta condicion en
realidad no es estrictamente necesaria, y ademas es controlable al realizar un

experimento.

Si se dan las dos primeras condiciones, el modelo ANOVA traduce la hipotesis nula
de que en todos los grupos se obtienen valores similares de las variables por condicion
equivalente: que las medias en los diferentes grupos son iguales. Es decir, lo que
contrastamos es la igualdad de medias.

En esta explicacion resumida de la técnica nos limitaremos a tomar la decision de
rechazar o aceptar la hipdtesis nula en funcidn de la significancia del contraste.

La interpretacion del ANOVA es, si al realizar la prueba ANOVA se obtiene una
significacion baja menor a 0.05 rechazaremos la hipotesis de que en todos los grupos las
medias son iguales. Caso contrario se deben identificar en que grupos se han producido las
diferencias.

Para identificar las diferencias se usa los contrastes post-hoc.

2.1.9 Modelo de Regresion Lineal Multiple (MRLM)

Segun Juan y Kizys (2013) Mediante un modelo de regresion lineal multiple (MRLM)
tratamos de explicar el comportamiento de una determinada variable que denominaremos
variable a explicar, variable endogena o variable dependiente, (y representaremos con la letra
Y) en funcién de un conjunto de k variables explicativas X, X5, ... X; mediante una relaciéon
de dependencia lineal (suponiendo X; = 1):

Y=ﬁ1+ﬁ2X2+ﬁ3X3+...+ﬁka+€ (5)
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Doénde: ¢ es el error

Para determinar el modelo anterior, es necesario estimar el valor de los coeficientes
B1, B2.--., Pr donde el objetivo es asignarles valores numéricos a estos coeficientes.
Los parametros miden la intensidad media de los efectos de las variables explicativas sobre la
variable a explicar y se obtienen al tomar las derivadas parciales de la variable a explicar

respecto a cada una de las variables explicativas.

ay

sza—Xj;jzl,...,k. (6)

Existen tres grupos de hipdtesis siguientes: la hipotesis sobre el término de perturbacion, las

hipotesis sobre las variables explicativas, y las hipodtesis sobre los pardmetros del modelo
Estimar el modelo equivale asignar valores numéricos a los parametros desconocidos

B1, B2,..., Bk, a partir de la informacién muestral disponible de las variables observables del

modelo.
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Capitulo 111: Metodologia
3.1 Recoleccion y Analisis de Datos

La data se compone por un total de 232,920 observaciones (créditos), las mismas que
representan el cierre de cartera de 21 meses empezando en mayo del 2013 y terminando en
enero del 2015. Como resultado tendremos 20 periodos de observacion, dado que tenemos el
cierre de 21 meses y cada periodo de observacion comprende la transicion del
comportamiento de un crédito del cierre del mes t al cierre del mes t+1, donde t es igual al
mes inicial de la observacion.

Las observaciones incluidas en el analisis, al ser una evaluacion de transicién mensual
(mes t contra mes t+1), como mes t se consideran aquellas que figuran en el cierre del mes ty
como mes t+1 solo se consideran las observaciones que presentaron comportamiento en el
mes t y t+1. Evitando de esta manera se consideren en el periodo de analisis créditos que no
se desembolsaron en el mes t.

Para la clasificacion de los créditos se tomd como referencia la metodologia de
clasificacion de los créditos hecha por la SBS (Tabla 2) segtin los dias mora de cada
observacion. Ademads, en lugar de utilizar una calificacion (Metodologia de clasificacion
SBS) se vio conveniente utilizar una codificacion como se observa en la Tabla 3.

Tabla 2

Clasificacion SBS por Dias de Mora

Dias de mora Calificacion
8 Normal
30 Con problemas potenciales
31 60 Deficiente
61 120 Dudoso

121 Mas de 121 Pérdida




Tabla 3

Clasificacion por Tramos de Dias de Mora

Tramo Dias de mora Cédigo
1 0 8 000-008
2 9 15 009-015
3 16 30 016-030
4 31 45 031-045
5 46 60 046-060
6 61 75 061-075
7 76 90 076-090
8 91 115 091-115
9 116 mas de 116 mas de 115

Nota. Ejemplo: Un crédito que tiene entre 0 y 8 dias de mora tendra como codigo 000-008

Para la elaboracion de las matrices de transicion se clasificaron los codigos de cada
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uno de los créditos y se observéd su comportamiento durante los 20 periodos de observacion,

en los cuales se pudo ver la forma como algunos de estos créditos pasaban de un codigo a

otro, incluso cayendo en los codigos que segiin punto de corte de cada ventana de

observacion significaban incumplimiento.

Como parte de nuestro estudio para poder analizar los determinantes de la pérdida
esperada se debe calcular cada uno de sus componentes, es decir la PD, LGD y EAD

Para poder determinar la PD y la LGD se recurri6 a la elaboracion de matrices de
transicion de manera que se pueda analizar el comportamiento de la deuda en diferentes

tramos de su existencia, mientras que para determinar la EAD se consideran los saldos t+1

del periodo observado.

Para poder realizar el célculo de la PD y la LGD se orden¢ la data por cada uno de los

cierres mensuales del mas antiguo al més reciente de forma que se pueda observar el

comportamiento de cada crédito a medida que van pasando los meses.

Los créditos que al mes t tengan entre 0 y 8 dias de atraso se les asigna el codigo 000-

008 de manera que luego podamos saber cuantos créditos tienen cada uno de los codigos

asignados segun sus dias de atraso. Seguidamente realizamos una matriz donde podamos
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observar cuantos créditos que iniciaron con un c6digo se mantienen con el mismo o
cambiaron de cédigo.

Tabla 4
Matriz de Transicion — PD: Observaciones

Cuenta de 31/07 Rétulos de columna
Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 (031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general

000-008 12097 80 202 51 12430
009-015 108 61 58 25 35 287
016-030 136 135 18 73 10 372
031-045 20 4 9 33 10 76
046-060 22 22 3 31 2 80 22 182
061-075 6 1 6 6 1 36 56
076-090 10 1 3 9 38 41 102
091-115 4 4 84 92
mas de 115 199 219 418
Total general 12602 145 419 112 142 51 100 100 344 14015

Como se puede observar en la Tabla 4, se elabora la matriz de transicion observando
la variacion de codigo de cada uno de los créditos para luego determinar la probabilidad con
que un crédito cambia de un codigo a otro como se observa en Tabla 5.

Tabla 5
Matriz de Transicion — PD: Porcentajes por Fila

Cuenta de 31/07/2( Rétulos de columna
Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general

000-008 97.32% 0.64% 1.63%| 0.41% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 37.63% 21.25% 20.21%  8.71% 12.20% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 36.56% 0.00% 36.29% 4.84% 19.62% 2.69% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
031-045 26.32% 5.26% 0.00%| 11.84% 0.00% 43.42% 13.16% 0.00% 0.00% 100.00%
046-060 12.09% 0.00% 12.09%  1.65% 17.03% 1.10% 43.96% 12.09% 0.00% 100.00%
061-075 10.71% 0.00% 1.79% 10.71% 0.00% 10.71% 1.79% 64.29% 0.00% 100.00%
076-090 9.80% 0.00% 0.98%| 0.00% 2.94% 0.00% 8.82% 37.25% 40.20% 100.00%
091-115 435% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 4.35% 91.30% 100.00%
mas de 115 47.61% 0.00% 0.00%| 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 52.39% 100.00%
Total general 89.92% 1.03% 2.99% 0.80% 1.01% 0.36% 0.71% 0.71% 2.45% 100.00%

Nota. La sumatoria de las filas debe ser igual a 100%

La linea que se observa sombreada en amarillo, en la Tabla 5, representa la
permanencia de los créditos en su tramo inicial, mientras que lo que est4 por encima viene a
ser el deterioro y los datos que se encuentran debajo de la linea de permanencia son la

recuperacion de la cartera.
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Se observa que el monto de 97.32% representa el nimero de créditos que empezaron
con un cddigo 000-008 y al mes siguiente mantuvieron el misma codigo. El monto de 0.64%
nos indica el nimero de créditos que empezaron con un coédigo 000-008 (de 0 a 8 dias de
atraso) y que al mes siguiente se deterioraron cambiando al coédigo 009-015 (de 9 a 15 dias de
atraso). Asi mismo, el 37.63% nos indica el nimero de créditos que empezaron con un codigo
009-015 (de 9 a 15 dias de atraso) y al mes siguiente se recuperaron cambiando al codigo
000-008 (de 0 a 8 dias de atraso).

Para determinar el punto de corte, en el tramo de 31 a 45 dias de mora, (columna gris,
de la tabla 5) se realiza la suma de los deterioros de la cartera, sin considerar la permanencia,
en los diferentes tramos de manera que el tramo donde la suma sea superior a 50% sea
considerado como el punto de corte, entendiéndose que este tramo define a los créditos que
caen en incumplimiento y a los que no. Es preciso indicar que se considera a criterio del
analista que un nimero inferior a 50% pueda ser considerado como punto de corte solo si el
siguiente tramo se presenta mas lejano al 50% que el anterior.

Se considera 50% para definir el punto de corte dado que se entiende que a partir de
ese tramo el deterioro de la cartera es mayor que el recupero de la misma.

Habiendo definido el punto de corte se suman las probabilidades de transicion desde
el tramo definido como punto de corte hasta el ultimo tramo horizontal considerado en la
matriz. De esta manera obtenemos la PD en cada uno de los diferentes tramos de las 20
ventanas de observacion.

Para el célculo de la LGD se parte del concepto que la LGD es igual a “1- tr”” (donde
“tr” es la tasa de recupero) y el recupero viene a ser el saldo que recuperamos del cierre (t) en
el cierre (t+1). De la misma forma que para el calculo de la PD, se ordena la data y se procede
a armar las matrices de transicion con los mismos codigos, solo que en esta oportunidad

analizaremos las probabilidades de transicion de los saldos del periodo t al periodo t+1.
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Tabla 6

Matriz de Transicion — LGD: Porcentaje

Suma de 31-07-132 Rétulos de columna
Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general

000-008 97.87% 0.48% 1.39%| 0.26% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 30.37%| 30.01% 21.76%| 7.67% 10.19% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 20.78% 0.00% 49.34% 9.64% 17.54% 2.69% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
031-045 10.63% 8.98% 0.00% 8.79% 0.00% 59.54% 12.05% 0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3.87% 0.00% 12.86%| 5.11% 13.93% 1.76% 49.98% 12.50% 0.00% 100.00%
061-075 0.84% 0.00% 0.99% 7.44% 0.00% 6.01% 0.45% 84.27% 0.00% 100.00%
076-090 4.44% 0.00% 0.23%, 0.00% 2.14% 0.00% 15.35% 46.91% 30.94% 100.00%
091-115 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 1.47% 98.53% 100.00%
mas de 115 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00% 100.00%
Total general 91.87% 0.99% 2.76% 0.64% 0.65% 0.22% 0.53% 0.48% 1.85% 100.00%

Como se puede observar en la Tabla 6, lo que se encuentra por encima de la linea de
permanencia (celdas sombreadas en amarillo) es el deterioro de los saldos y la parte debajo
de la linea es el recupero de los mismos. Dado que la LGD es igual a “1-tr”” y habiendo
definido el punto de corte en el tramo 4 de codigo 031-045 (de 31 a 45 dias de mora) se
suman las probabilidades de transicion de los saldos desde el tramo definido como punto de
default hasta el ultimo tramo horizontal considerado en la matriz. De esta manera obtenemos
la LGD de cada uno de los diferentes tramos de las 20 ventanas de observacion.

Para el célculo de la EAD se considera el saldo de los créditos al cierre t+1 en la
ventana de observacion de t a t+1.

La pérdida esperada viene a ser la multiplicacion del PD, LGD y EAD. Teniendo
como resultado la perdida esperada de cada uno de los tramos en cada una de las ventanas de
observacion
3.2  Analisis de la Varianza (ANOVA)

Una vez obtenidos los resultados de cada variable por tramo, se procede a realizar una
multiplicacion entre las 3 variables para conseguir la pérdida esperada correspondiente a cada
uno de los 9 tramos y sus 20 periodos correspondientes. Tal como sefiala la ecuacioén
principal:

PE = PD x LGD x EAD (7)



33

Dénde:

PE: Pérdida Esperada

PD: Probabilidad de Incumplimiento
LGD: Severidad de la Pérdida

EAD: Exposicion al Incumplimiento

Con dichos resultados se procede a realizar el ANOVA de la pérdida esperada por
tramos para poder comprobar si efectivamente es necesario realizar un analisis de la pérdida
esperada por tramos o en todos los tramos se cuenta con medias estadisticamente iguales.
Contrastando la hipotesis nula de que las medias de los distintos tramos son estadisticamente
iguales. Para ello es necesario cumplir una serie de condiciones:

e Lavariabilidad de todas las muestras debe ser similar.

e Las muestras deben tener una distribucion aproximadamente normal.

e Los tamafios de las muestras no deben ser muy dispares.

Si se dan las condiciones, el modelo ANOVA traduce la hipdtesis nula de que en
todos los tramos se obtienen valores similares de las variables por una condicion equivalente,
de que las medias, en los diferentes tramos, son iguales. Entonces, bajo el supuesto de que la
hipotesis nula de la igualdad de medias en los diferentes grupos es cierta, podriamos decir
que todas las observaciones pueden considerarse que provienen de un Uinico grupo cuya
media y variabilidad es la misma que la de cualquiera de los grupos por separado.

Culminadas las pruebas de normalidad y variabilidad, se procede a realizar la prueba
ANOVA de manera descriptiva (no inferencial), en el aplicativo SPSS. En esta prueba se
observard si la significancia del resultado es mayor o menor a 0.05, ya que de ser mayor se
aceptara la hipotesis nula que todas las medias de los tramos de estudio son iguales. Por el
contrario, de ser el resultado menor a 0.05 se traduciria en que existe al menos un tramo con

media distinta.
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Si se determina que existe al menos un tramo con media distinta, las pruebas de rango

post hoc permiten determinar qué medias difieren. La prueba de rango post hoc identifica

subconjuntos homogéneos de medias que no se diferencian entre si. Es asi que se procede a

realizar una prueba post hoc, en este caso mediante el test de Duncan que nos permitira

conocer qué variables presentan medias estadisticamente similares, también realizada en el

aplicativo SPSS, de donde podremos agrupar a todos aquellos tramos que presenten medias

estadisticamente iguales.

De la multiplicacion de las variables explicativas, se obtuvo una matriz con resultados

de la pérdida esperada por cada periodo de estudio y cada tramo. Se obtuvieron 20 resultados

por cada uno de los 9 tramos de dias de mora en estudio, tal como se detalla en la Tabla 7.

Tabla 7

Pérdida Esperada por Tramos de Dias de Mora (Nuevos Soles)

Pérdida Esperada por Tramos de Dias de Mora (nuevos soles)

000-008 009-015  016-030  031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115
1 96.80 14281.39 70446.46  32310.44 209296.80  56564.32 121136.50 129509.51 518684.94
2 321.29 12309.02 74681.59 117987.75 138060.79  64556.40 151538.86 15347137  324252.75
3 29848  3363.21 32532.87  86358.86  93743.04  92144.12 131077.21 126740.60  249460.31
4 0.00 0.00 46361.62 16677.44  91503.65  32999.04  71597.42 112217.30  279230.36
5 30398 1052990 96273.16 12063837 168230.10  84065.73 89344.25 156352.47  272783.70
6  120.88 14023.85 4994270  25869.66 129230.67  48698.74 265916.71 122134.23  263227.90
7 0.32 42279 59767.93  59925.11 102864.28  98450.17  78208.56 139818.56  219933.40
8 217.01 6787.73 43342.58  88870.23 107147.56  95864.76 121047.77 144134.09  339386.84
9 83.53 10224.68 5512557  91993.50 149781.90  52434.57 133659.23 120173.85  419247.79
10 252,79  5901.64 54292.06  94468.01 58964.73 58608.57  99694.75 111121.78  245522.51
11 25.72  7076.98 65273.89  34766.96 112929.14 100777.51 51616.10 14574037  310574.01
12 0.00 0.00 14.52 15750.28  20652.30 15243.17  53719.42  31130.36 132899.19
13 12.03 870450 38356.50  28086.39 10594846  46848.10  79990.09  67853.11 241036.29
14 113.12 10438.86 45055.77 105693.94 113569.51 34332.70  68142.17 8467296  213274.98
15 2.92 412047 60862.98 13474.49  132672.22  43897.40  88320.14  52594.59  301059.06
16 0.00 380598 34679.39  21963.61 59310.18  62633.11 83468.15  88851.02 185856.55
17 0.00 0.00 29518.01 21146.26  84934.45  32579.96  24288.34  88083.97 155319.64
18 0.00 0.00 23628.39 1127.66  71009.49 5038.44  73900.15  41298.19 156946.38
19 0.00 126.29 28703.40  24560.91 45059.98 957093  43728.92  46136.01 141069.70
20 5.01  7033.27 28419.82  21481.29  68243.52  53366.26  70845.98 19058.26  322198.54
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3.3  Modelo de Regresion Lineal Multiple

Para el andlisis de nuestras hipotesis secundarias, recurrimos al modelo de regresion
lineal multiple (MRLM) para poder observar la significancia de cada determinante de la
pérdida esperada por tramos de dias de mora, explicando el comportamiento de la variable
dependiente, en este caso la PE en funcién de un conjunto de variables explicativas: PD,
LGD y EAD. Para ello debemos transformar nuestra ecuacion (7). Se realizara una
linealizacion de la ecuacion usando logaritmos, generando una nueva ecuacion con la que si
podremos aplicar el MRLM, ya que todas las variables se encontraran homogenizadas,
pudiendo ser comparables entre si.

LNPE = B, + B,LNPD + B;LNLGD + B,LNEAD + ¢ (8)

Donde:

LNPE: logaritmo natural de la Pérdida Esperada

B : Coeficiente autdnomo del logaritmo natural de la pérdida esperada

B,: Coeficiente del logaritmo natural de la probabilidad de incumplimiento
LNPD: logaritmo natural de la probabilidad de incumplimiento

B,: Coeficiente del logaritmo natural de la severidad de la pérdida
LNLGD: logaritmo natural de la severidad de la pérdida

B5: Coeficiente del logaritmo natural de la exposicion al incumplimiento

LNEAD: logaritmo natural de la exposicion al incumplimiento

&: error estadistico del modelo
Finalmente, para cada tramo, realizamos un analisis de regresion lineal multiple,
mediante el aplicativo SPSS, de donde obtendremos:
e Lasignificancia del modelo, mediante el estimador “R cuadrado”
e La significancia de cada variable en el modelo, mediante el valor de los
coeficientes “B”.

e FEl error de la estimacion en cada tramo.
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Con el desarrollo de este modelo podremos observar la influencia que tiene que cada
variable en cada uno de los tramos de estudio y conocer si todas son relevantes para nuestro

modelo de pérdida esperada.
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Capitulo 1V: Andlisis de Resultados
4.1  Resultados del ANOVA
Con los resultados se procedi¢ a realizar el analisis ANOVA en el aplicativo SPSS
obteniendo el rechazo de la hipdtesis nula, de que las medias de todos los tramos son iguales,
al obtener una significancia de 0.00 (menor al 0.05 requerido por modelo ANOVA), tal como
se puede observar en la Tabla 8.

Tabla 8

ANOVA de una Via

PE
Suma de cuadrados Gl Media cuadratica F Sig.
Entre grupos 993073991140.360 8 124134248892.545 60.293 .000
Dentro de grupos 352063681440.414 171 2058851938.248
Total 1345137672580.773 179

Esto hizo necesario una prueba adicional, con la finalidad de poder determinar cual
seria el menor nimero de tramos a emplear una vez que se ha comprobado con el modelo
ANOVA las diferencias de medias. En este caso se realiz6 el post hoc de Duncan para
determinar qué tramos de dias de mora cuentan con medias estadisticamente similares. Esta
prueba nos da como resultado 4 grupos con medias estadisticamente similares, agrupando los
tramos en cuatro grupos: 1 y2;3,4y6;5,7y8;y9, todos con una significancia mayor a
0.05, aceptando la hipdtesis nula de igualdad de media entre los tramos de cada grupo. Es
decir, que dada la data en estudio seria posible reagrupar los nueve tramos en estudio, en solo

cuatro, tal como se aprecia en la Tabla 9. Sin embargo al considerar el tema de las



provisiones y la normativa SBS, es correcto agregar que no se deberian agrupar tramos no

consecutivos.

Tabla 9

Post Hoc de Duncan para la Pérdida Esperada
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Duncan®

Subconjunto para alfa = 0.05

Tramo N 1 2 3 4
1 20 92.69
2 20 5957.53
3 20 46863.96
4 20 51157.56
6
20 54433.70
7
20 95062.04
8
20 99054.63
5
20 103157.64
9
20 26459824
Sig. 683 623 599 1.000

Se visualizan las medias para los grupos en los subconjuntos homogéneos.

a. Utiliza el tamafio de la muestra de la media armonica = 20.000.

4.2  Resultados del Modelo de Regresién Lineal Multiple

Luego de aplicar el modelo de regresion lineal multiple a cada tramo de dias de mora,

en el aplicativo SPSS, se obtuvieron resultados distintos respecto a la significancia de los

determinantes de la pérdida esperada en cada tramo, siendo en unos mas significativa la

influencia de la PD, en otros la LGD y en algunos la EAD. Todos estos resultados

respaldados por un alto valor del estimador R cuadrado, validando que las variables en

estudio si son determinantes para el analisis de la PE.



4.2.1 MRLM para el tramo 000-008
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En el tramo de 0 a 8 dias de mora de la Tabla 10, el modelo presenta un estimador R cuadrado

de 93.50%. Mientras que en el analisis de coeficientes estandarizados de la Tabla 11, el resultado
indica que el LNPD tiene un peso de 51.60%, el LNLGD 45.70% y el LNEAD 7.10%. Siendo

significativos, segun el “T” de Student, sélo los coeficientes del LNPD y del LNLGD, en el tramo.

Tabla 10

Resumen de la Estimacion para el Tramo 000-008

Resumen del modelo®

R cuadrado Error estandar de la

Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson
: 967 935 923 670 1.719
a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNPD, LNLGD
b. Variable dependiente: LNPE
Tabla 11
Resumen de Coeficientes para el Tramo 000-008
Coeficientes®
Coeficientes
Coeficientes no estandarizados estandarizados
Modelo B Error estandar Beta t Sig.
1 (Constante) 220.307 24.080 -.843 411
LNPD 701.183 142.777 516 4911 .000
LNLGD 1078.551 268.466 457 4.017 .001
LNEAD 1216 1413 071 860 402

a. Variable dependiente: LNPE



4.2.2 MRLM para el tramo 009-015
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En el tramo de 9 a 15 dias de mora de la Tabla 12, el modelo presenta un estimador R

cuadrado de 88.50%. Mientras que en el andlisis de coeficientes de la Tabla 13, el resultado

indica que el LNPD tiene un peso de 62.30%, el LNLGD de 27.60% y el LNEAD de 19.20%.

Contando con significancia el LNPD y el LNEAD en el tramo.

Tabla 12

Resumen de la Estimacion para el Tramo 009-015

Resumen del modelo®

R cuadrado Error estandar de la
Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson
! 941 .885 .863 1.360 2.635
a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNLGD, LNPD
b. Variable dependiente: LNPE
Tabla 13
Resumen de Coeficientes para el Tramo 009-015
Coeficientes®
Coeficientes no Coeficientes
estandarizados estandarizados
Modelo B Error estandar Beta T Sig.
1  (Constante) -21.868 11.243 -1.945 .070
LNPD 30.125 8.973 .623 3.357 .004
LNLGD 13.163 8.531 276 1.543 142
LNEAD 1.899 911 192 2084 054

a. Variable dependiente: LNPE



4.2.3 MRLM para el tramo 016-030

En el tramo de 16 a 30 dias de mora de la Tabla 14, el modelo presenta un estimador R

cuadrado de 93.50%. Mientras que en el analisis de coeficientes de la Tabla 15, el resultado indica
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que el LNPD pesa 94.00%, el LNLGD -3.00% y el LNEAD 18.20%. En este tramo, el LNLGD es no

significativo.

Tabla 14

Resumen de la Estimacion para el Tramo 016-030

Resumen del modelo®

R cuadrado  Error estandar de la

Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson
1
.967* .935 923 .506 1.724
a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNPD, LNLGD
b. Variable dependiente: LNPE
Tabla 15
Resumen de Coeficientes para el Tramo 009-015
Coeficientes®
Coeficientes
Coeficientes no estandarizados estandarizados
Modelo B Error estandar Beta t Sig.
1 (Constante) -15.857 7.028 -2.256 038
LNPD 30.576 4.760 940 6.424 .000
LNLGD -.872 4332 -.030 -.201 .843
LNEAD 1.446 528 182 2.740 015
a. Variable dependiente: LNPE
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4.2.4 MRLM para el tramo 031-045

En el tramo de 31 a 45 dias de mora de la Tabla 16, el modelo presenta un estimador R
cuadrado de 99.60%. Mientras que en el analisis de coeficientes de la Tabla 17, el resultado indica
que el LNPD tiene un peso de 20.60%, el LNLGD de 40.10% y el LNEAD de 64.40%. Todos los

coeficientes son significativos en este tramo.

Tabla 16

Resumen de la Estimacion para el Tramo 031-045

Resumen del modelo®

R cuadrado Error estandar de la
Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson
1 .998* .996 .995 .080 2.560

a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNPD, LNLGD

b. Variable dependiente: LNPE

Tabla 17

Resumen de Coeficientes para el Tramo 031-045

Coeficientes®

Coeficientes

Coeficientes no estandarizados estandarizados

Modelo B Error estandar Beta t Sig.

1 (Constante) -4.225 324 -13.029 .000

LNPD 2.247 352 206 6.392 .000

LNLGD 3.515 295 401 11.916 .000
LNEAD

1.035 .029 .644 35.720 .000

a. Variable dependiente: LNPE



4.25 MRLM para el tramo 046-060

En el tramo de 46 a 60 dias de mora de la Tabla 18, el modelo presenta un estimador R
cuadrado de 99.90%. Mientras que en el analisis de coeficientes de la Tabla 19, el resultado indica
que el LNPD tiene un peso 31.90%, el LNLGD de 28.20% y el LNEAD de 68.00%. Todos

estadisticamente significativos en este tramo.

Tabla 18

Resumen de la Estimacion para el Tramo 046-060

Resumen del modelo®

R cuadrado Error estandar de la

Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson

1 .999* 999 999 .019 2.339
a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNLGD, LNPD

b. Variable dependiente: LNPE

Tabla 19

Resumen de Coeficientes para el Tramo 009-015

Coeficientes?

Coeficientes no Cocficientes
estandarizados estandarizados
Modelo B Error estandar Beta t Sig.
I (Constante) 353 150 -23.515 .000
LNPD 2753 093 319 29.523 000
LNLGD 2.357 088 282 26.874 000
LNEAD 1.007 013 680 76.198 .000

a. Variable dependiente: LNPE



4.2.6 MRLM para el tramo 061-075

En el tramo de 61 a 75 dias de mora de la Tabla 20, el modelo presenta un estimador R
cuadrado de 100.00%. Mientras que en el analisis de coeficientes de la Tabla 21, el resultado indica
que el LNPD tiene un peso de 17.80%, el LNLGD de 9.40% y el LNEAD de 92.30%. También con

todos los coeficientes con alta significancia.

Tabla 20

Resumen de la Estimacion para el Tramo 061-075

Resumen del modelo®

R R cuadrado  Error estandar de la
Modelo R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson
1 1.000" 1.000 1.000 .007 1.559

a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNLGD, LNPD

b. Variable dependiente: LNPE

Tabla 21

Resumen de Coeficientes para el Tramo 061-075

Coeficientes®

Coeficientes no Coeficientes
estandarizados estandarizados
Modelo B Error estandar Beta t Sig.
I (Constante) 3.017 036 82705 .000
LNPD 2.401 .030 178 80.602 .000
LNLGD 2.005 .045 .094 44.195 .000
LNEAD 999 002 923 436.028 000

a. Variable dependiente: LNPE
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4.2.7 MRLM para el tramo 076-090

En el tramo de 76 a 90 dias de mora de la Tabla 22, el modelo presenta un estimador
R cuadrado de 100.00%. Mientras que en el andlisis de coeficientes de la Tabla 23, el
resultado indica que el LNPD tiene un peso de 17.70%, el LNLGD de 4.60% y el LNEAD de

88.80%. Igualmente todos los coeficientes significativos para este tramo.

Tabla 22

Resumen de la Estimacion para el Tramo 076-090

Resumen del modelo®

R R cuadrado  Error estandar de la
Modelo R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson
1 1.000* 1.000 1.000 .003 2.621

a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNLGD, LNPD

b. Variable dependiente: LNPE

Tabla 23

Resumen de Coeficientes para el Tramo 076-090

Coeficientes®

Coeficientes

Coeficientes no estandarizados  estandarizados

Modelo B Error estandar Beta t Sig.
1 (Constante) 2,903 041 270.427 000
LNPD 2.230 020 177 111.901 .000
LNLGD 2.005 063 046 31759 000
LNEAD 998 002 888 536272 .000

a. Variable dependiente: LNPE
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En el tramo de 91 a 115 dias de mora de la Tabla 24, el modelo presenta un estimador

R cuadrado de 93.50%. Mientras que en el analisis de coeficientes de la Tabla 25, el resultado

indica que el LNPD tiene un peso de 18.80%, el LNLGD de 3.00% y el LNEAD de 93.30%.

Todos los coeficientes significativos en este tramo.

Tabla 24

Resumen de la Estimacion para el Tramo 091-115

Resumen del modelo®

R cuadrado Error estandar de la

Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson

! 1.000* 1.000 1.000 .005 1.286

a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNPD, LNLGD

b. Variable dependiente: LNPE

Tabla 25

Resumen de Coeficientes para el Tramo 091-115

Coeficientes®
Coeficientes no Coeficientes
estandarizados estandarizados

Modelo B Error estandar Beta t Sig.

1 (Constante) -2.916 094 -30.874 .000
LNPD 2.335 029 188 79.346 .000
LNLGD 1.869 150 030 12429 .000
LNEAD 1.001 .002 933 446.641 .000

a. Variable dependiente: LNPE



4.2.9 MRLM para el tramo Mas de 115
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En el tramo de mas de 115 dias de mora de la Tabla 26, el modelo presenta un

estimador R cuadrado de 99.80%. Mientras que en el analisis de coeficientes de la Tabla 27,

el resultado indica que el LNPD tiene un peso de 52.20%, el LNLGD de 1.40% y el LNEAD

de 81.30%. En este ultimo tramo, solo son significativos el LNPD y el LNEAD.

Tabla 26

Resumen de la Estimacion para el Tramo Mas de 115

Resumen del modelo®

R cuadrado Error estandar de la

Modelo R R cuadrado ajustado estimacion Durbin-Watson

1 .999° .998 998 .015 2.170

a. Predictores: (Constante), LNEAD, LNPD, LNLGD

b. Variable dependiente: LNPE

Tabla 27

Resumen de la Coeficientes para el Tramo Mas de 115

Coeficientes®
Coeficientes no Coeficientes
estandarizados estandarizados

Modelo B Error estandar Beta t Sig.

1 (Constante) -2.808 764 -3.673 .002
LNPD 2.524 .049 522 51.475 .000
LNLGD 1.368 1.038 .014 1.318 206
LNEAD 1.012 .013 813 79.797 .000

a. Variable dependiente: LNPE

La tabla 28 resume el peso que tienen las variables en cada uno de los tramos de dias

de mora analizados. Siendo la PD la variable que presenta un valor significativo en todos los

tramos. Mientras que la LGD no es significativa en dos de los 3 primeros tramos ni en el

ultimo. En la Figura 2 se grafic6 el comportamiento de los coeficientes estandarizados

(pesos) de las variables analizadas donde se puede observar que mientras los pesos de la PD
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aumentan los de la LGD disminuyen concluyendo que ambos tienen una relacion inversa. Se
observa también que la EAD, por su parte, no presenta significancia en el primer tramo, pero

a medida que avanzan los tramos va tomando mayor peso.

Tabla 28
Coeficientes Estandarizados en los Tramos de Dias de Mora

Variable 0-8  9-15  16-30 31-45 46-60 6175 76-90 91-115 Masde 115

LNPD 0.516  0.623 094 0206 0319 0.178 0.177 0.188 0.522
LNLGD 0.457 0276  -0.03 0.401 0.282 0.094 0.046 0.03 0.014
LNEAD 0.071 0.192 0.182  0.644 0.68 0923 0.888 0.933 0.813

En la figura 2, donde se han graficado los coeficientes estandarizados de los
determinantes de la pérdida esperada en los diferentes tramos de dias de mora se observa que
estos describen cierto comportamiento:

Mientras que la PD (linea azul) aumenta en los 3 primeros tramos la LGD
(linea naranja) disminuye lo que nos indica que en los 3 primeros tramos de un crédito la
gestion de la cobranza disminuye llegando casi a ser nula o es inexistente y lo que se observa
es el deterioro excesivo de la cartera por una politica de créditos laxa.

A partir del tercer tramo se observa que la LGD (linea naranja) aumenta, lo que nos
indica que la gestion de recupero se reactiva o empieza teniendo como resultado una
reduccion de la PD (linea azul).

La EAD (linea ploma) nos describe como es que en los primeros tramos los saldos
expuestos al no recupero son bajos y que a medida que avanzamos en los tramos observamos
que estos son mayores por el mayor deterioro de la cartera.

A partir del cuarto tramo se observa que la PD mantiene un comportamiento estable
hasta el tramo 8 y que a su vez la LGD va disminuyendo, entendiendo que ante una mayor

cantidad de dias de mora la capacidad de recuperar un crédito se reduce.



Figura 2. Coeficientes Estandarizados en los Tramos de Dias de Mora.
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Capitulo V: Conclusiones y Recomendaciones
Conclusiones
Cuando se analiza la pérdida esperada en los tramos de dias mora planteados,
mediante un andlisis de ANOVA se determina que la medias de los diferentes tramos
son estadisticamente diferentes por lo que no se puede asumir que la pérdida esperada
sea analizada de la misma forma durante todos los tramos por ende para determinar la
pérdida esperada se requiere su estudio en diferentes tramos.
Dado que la estadistica nos indico, mediante un andlisis de ANOVA, que la pérdida
esperada debe ser analizada en diferentes tramos de dias mora, se propuso su estudio
en 9 diferentes tramos; Mediante el test de Duncan se buscé que la estadistica nos
demuestre que los 9 tramos propuestos eran los adecuados teniendo como conclusion
que la pérdida esperada de la cartera analizada podia ser estudiada solamente en 4
tramos lo que implica agrupar los tramos iniciales en 4 grupos como se detalla a
continuacion: grupo 1 incluye tramos 1y 2; grupo 2 incluye tramos 3, 4 y 6; grupo 3
incluye tramos 5, 7 y 8; y finalmente grupo 4 que incluye el tramo 9.
Segun los resultados estadisticos se pueden agrupar tramos de forma que el analisis
sea en un numero menor a los 9 tramos propuestos pero es prudente indicar que a la
hora de realizar las provisiones en una entidad financiera en funcion de lo estipulado
por el ente regulador, para nuestro caso la Superintendencia de Banca, seguros y
AFP’s, cada tramo o calificacion (como se denomina para la SBS) tiene un porcentaje
de provision diferente (el tramo de dias de mora o la calificacion de riesgo mas alta
tendra un porcentaje de provision mas alto) por lo que la agrupacion de tramos se
debe realizar solamente si estos son consecutivos, como resultado final tenemos que la
agrupacion se debe realizar en 6 grupos los mismos que se detallan a continuacion:

grupo 1 incluye tramos 1 y 2, grupo 2 incluye tramos 3 y 4, grupo 3 incluye tramo 5,
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grupo 4 incluye tramo 6, grupo 5 incluye tramo 7 — 8 y por ultimo el grupo 6 incluye
el tramo 9.

A diferencia de las otras dos variables, la probabilidad de incumplimiento se observa
en todos los tramos de dias mora y a su vez es significativa en cada uno de ellos.

La Severidad de la Pérdida no presenta mucha significancia en los primeros tramos ni
en el ultimo ya que en el caso de los primeros, la tasa de recupero es alta y en los
ultimos, lo mas probable es que los créditos en pérdida se castiguen y se saquen de la
cartera.

La Exposicion al Incumplimiento es significativa en todos los tramos, excepto en el
primero ya que la exposicion a la pérdida es muy baja en dicho tramo, sin embargo va
tomando mayor peso a medida que aumentan los dias de mora.

Considerando el analisis de los coeficientes estandarizados de los determinantes de la
pérdida esperada en el modelo, podemos observar que es la Probabilidad de
Incumplimiento la variable que presenta mayor peso en los primeros tramos de dias
de mora y a medida que avanzamos de tramos (tramos con mas dias de mora) es la
Exposicion al Incumplimiento la que va cobrando cada vez mas peso y esto se explica
por el comportamiento que se espera de una cartera que en sus primeros tramos
presenta un deterioro bajo y luego de cierto tiempo de vida de los créditos, a partir del
4to tramo, se observa un mayor deterioro que es donde toma mayor importancia la
Exposicion al Incumplimiento, entendiéndose que ante una mayor LGD se tiene una
tasa de recupero menor. Finalmente podemos concluir que los 3 factores son
relevantes para determinar la pérdida esperada sin embargo en funcién de la
composicion y del tramo de observacion de la cartera, estos irdn tomando diferentes
pesos explicando el comportamiento de la cartera de créditos. Esto se puede

corroborar considerando que las variables que no presentaron relevancia en los tramos
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(EAD en tramo 1 y LGD en el tramo 2, el tramo 3 y el tramo 9), no cumplieron con el
valor del estadistico “t” mayor a 2 y la significancia menor a 0.05 que si tienen el

resto de variables en los diferentes tramos.

Recomendaciones

Dado que el presente estudio presenta una metodologia simple para el céalculo de la
pérdida esperada y considerando las dificultades que presenta el sector para
desarrollar modelos con variables socio-econdmicas, se propone utilizar los dias mora
como variable principal sin embargo cabe mencionar que dado el sector, la
informalidad, nimero de solicitudes de créditos y monto promedio bajo de
desembolso se manejara una gran cantidad de informacién por lo que se recomienda
poner especial atencion en el procesamiento de la informacion interna de manera que
se pueda tener informacion confiable para la elaboracion del modelo.

La entidad financiera sobre la cual se desarroll6 el estudio, por el sector econdomico al
que se dirige con sus productos y servicios, presentd ciertas deficiencias en cuanto a
organizacion, procesos y sistemas de informacion circunstancias que dificultaron el
desarrollo de la metodologia propuesta por lo que se recomienda poner especial
atencion a la informacidon que se procesa internamente como por ejemplo los saldos,
dias de mora, tipo de crédito y otro tipo de informacién que se genera de manera
interna.

Dada las dificultades descritas anteriormente (internas y externas) se recomienda el
desarrollo de modelos en funcion de los dias mora (credimetrics) pues el
levantamiento de informacion de variables socio-econdémicas (creditscoring) para el
desarrollo de modelos presenta muchas dificultades.

Las entidades financieras que atienden a microempresarios por lo general son

entidades financieras que no cuentan con sistemas informaticos muy desarrollados,
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staff altamente capacitado y grandes recursos para la estructuracion y desarrollo de
modelos que permitan estimar el riesgo de crédito. El presente estudio presenta una
metodologia de facil implementacion para estimar el riesgo de crédito en funcion de
la pérdida esperada permitiendo asi tener una herramienta que permita ayudar en la
toma de decisiones equilibrando el riesgo y la rentabilidad previamente definidos por
el directorio.
El presente trabajo al ser de caracter descriptivo y dadas las limitaciones de
informacion no se cumplié con realizar todas las pruebas dada las limitaciones antes
descritas, sin embargo se recomienda que para futuros estudios donde se cuente con
una mayor cantidad de data se consideren las condiciones siguientes:

- Lavariabilidad de todas las muestras deben ser similares.

- Las muestras deben tener una distribucion aproximadamente normal.

- Los tamafios de las muestras no deben ser muy dispares.
Esto permitiria no solo realizar una investigacion descriptiva de una cartera sino que
al cumplir las condiciones antes descritas tendriamos suficiente base estadistica para
inferir un comportamiento y replicarlo a otras carteras y/o sectores, principalmente.
La metodologia utilizada para determinar la pérdida esperada realiza un analisis mes a
mes de las probabilidades de transicion de 2 variables que determinan la pérdida
esperada de la cartera; la probabilidades de transicion de la PD nos brindan
informacion del comportamiento y de la tendencia del deterioro de la cartera incluso
se podria evaluar un cambio de la politica de créditos y las probabilidades de
transicion del LGD nos muestran la tendencia y comportamiento del recupero. Como
resultado tenemos informacidon que nos ayude en la toma de decisiones en funcion del

riesgo y la rentabilidad.
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7. Las instituciones financieras deben invertir en el desarrollo de modelos que les
permita estimar la pérdida esperada de manera que se pueda disponer de informacion,
en términos de pérdida esperada, para la toma de decisiones. Toda decision tiene muy
ligados el riesgo y la rentabilidad que se espera por lo tanto con el desarrollo que
modelos que permitan estimar una pérdida esperada se podria conocer el nivel de
riesgo que la entidad financiera estaria dispuesta asumir considerando la rentabilidad
de cierta cartera. Como resultado se tendria que las decisiones que se tomen sean
congruentes con el apetito y tolerancia al riesgo previamente definido por el directorio

u 6rgano directivo para cierto nivel de rentabilidad.
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Apéndices
A. Resolucion S.B.S. N° 14353 - 2009
Resolucion S.B.S.
N° 14353 - 2009
El Superintendente de Banca, Seguros y

Administradoras Privadas de Fondos de Pensiones:

TIPOS DE CREDITOS

La cartera de créditos serda clasificada en ocho (8) tipos.

4.1

4.2

CREDITOS CORPORATIVOS

Son aquellos créditos otorgados a personas juridicas que han registrado un
nivel de ventas anuales mayor a S/. 200 millones en los dos (2) ultimos arios,
de acuerdo a los estados financieros anuales auditados mas recientes del
deudor. Si el deudor no cuenta con estados financieros auditados, los
créditos no podran ser considerados en esta categoria.

Si posteriormente, las ventas anuales del deudor disminuyesen a un nivel no
mayor a S/. 200 millones durante dos (2) arios consecutivos, los créditos
deberan reclasificarse como créditos a grandes empresas.

Adicionalmente, se consideraran como corporativos a los créditos
soberanos, a los créditos concedidos a bancos multilaterales de desarrollo, a
entidades del sector publico, a intermediarios de valores, a empresas del
sistema financiero, a los patrimonios autonomos de seguro de crédito y a
fondos de garantia constituidos conforme a Ley.

CREDITOS A GRANDES EMPRESAS

Son aquellos créditos otorgados a personas juridicas que poseen al menos

una de las siguientes caracteristicas:
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a. Ventas anuales mayores a S/. 20 millones pero no mayores a S/. 200
millones en los dos (2) ultimos anos, de acuerdo a los estados
financieros mas recientes del deudor.

b. El deudor ha mantenido en el ultimo ano emisiones vigentes de
instrumentos representativos de deuda en el mercado de capitales.

Si posteriormente, las ventas anuales del deudor excediesen el umbral de S/.
200 millones durante dos (2) afios consecutivos, los créditos del deudor
deberan reclasificarse como créditos corporativos, siempre que se cuente
con estados financieros anuales auditados. Asimismo, si el deudor no ha
mantenido emisiones vigentes de instrumentos de deuda en el ultimo ano y
sus ventas anuales han disminuido a un nivel no mayor a S/. 20 millones
durante dos (2) anios consecutivos, los créditos deberan reclasificarse como
créditos a medianas empresas, a pequefias empresas 0 a microempresas,
segun corresponda, en funcion del nivel de endeudamiento total en el sistema
financiero en los ultimos (6) meses.

CREDITOS A MEDIANAS EMPRESAS

Son aquellos créditos otorgados a personas juridicas que poseen al menos

una de las siguientes caracteristicas:

a.  Tienen un endeudamiento total en el sistema financiero superior a S/.
300,000 en los ultimos seis (6) meses, y que no cumplan con las
caracteristicas para ser clasificados como créditos corporativos o a
grandes empresas.

b. Ventas anuales no mayores a S/. 20 millones.

Si posteriormente, las ventas anuales del deudor fuesen mayores a S/. 20

millones durante dos (2) arios consecutivos o el deudor hubiese realizado
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alguna emision en el mercado de capitales, los créditos del deudor deberan
reclasificarse como créditos a grandes empresas o corporativos, segun
corresponda. Asimismo, si el endeudamiento total del deudor en el sistema
financiero disminuyese posteriormente a un nivel no mayor a S/. 300,000 por
seis (6) meses consecutivos, los créditos deberan ser reclasificados como
créditos a pequernias empresas o a microempresas, dependiendo del nivel de
endeudamiento.
Se considera también como créditos a medianas empresas a los créditos
otorgados a personas naturales que posean un endeudamiento total en el
sistema financiero (sin incluir los créditos hipotecarios para vivienda)
superior a S/. 300,000 en los ultimos seis (6) meses, siempre que una parte
de dicho endeudamiento corresponda a créditos a pequenias empresas o a
microempresas, caso contrario permaneceran clasificados como créditos de
consumo.
Si posteriormente, el endeudamiento total del deudor en el sistema financiero
(sin incluir los créditos hipotecarios para vivienda), se redujera a un nivel
no mayor a S/. 300,000 por seis (6) meses consecutivos, los créditos deberdn
reclasificarse como créditos de consumo (revolvente y/o no revolvente) y
como créditos a pequerias empresas o a microempresas, dependiendo del
nivel de endeudamiento y el destino del crédito, segun corresponda.

4.4 CREDITOS A PEQUENAS EMPRESAS
Son aquellos créditos destinados a financiar actividades de produccion,
comercializacion o prestacion de servicios, otorgados a personas naturales o

juridicas, cuyo endeudamiento total en el sistema financiero (sin incluir los



62

créditos hipotecarios para vivienda) es superior a S/. 20,000 pero no mayor
a S/. 300,000 en los ultimos seis (6) meses.
Si posteriormente, el endeudamiento total del deudor en el sistema financiero
(sin incluir los créditos hipotecarios para vivienda) excediese los S/. 300,000
por seis (6) meses consecutivos, los créditos deberdan ser reclasificados como
créditos a medianas empresas. Asimismo, en caso el endeudamiento total del
deudor en el sistema financiero (sin incluir los créditos hipotecarios para
vivienda) disminuyese posteriormente a un nivel no mayor a S/. 20,000
por seis (6) meses consecutivos, los créditos deberan reclasificarse a
créditos a microempresas.
4.5 CREDITOS A MICROEMPRESAS
Son aquellos créditos destinados a financiar actividades de produccion,
comercializacion o prestacion de servicios, otorgados a personas naturales o
juridicas, cuyo endeudamiento total en el sistema financiero (sin incluir los
créditos hipotecarios para vivienda) es no mayor a S/. 20,000 en los ultimos
seis (6) meses.
Si posteriormente, el endeudamiento total del deudor en el sistema financiero
(sin incluir los créditos hipotecarios para vivienda) excediese los S/. 20,000
por seis (6) meses consecutivos, los créditos deberan ser reclasificados al tipo
de crédito que corresponda, segun el nivel de endeudamiento.
4.6 CREDITOS DE CONSUMO REVOLVENTE
Son aquellos créditos revolventes otorgados a personas naturales, con la
finalidad de atender el pago de bienes, servicios o gastos no relacionados con

la actividad empresarial.
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En caso el deudor cuente adicionalmente con créditos a microempresas o a
pequerias empresas, y un endeudamiento total en el sistema financiero (sin
incluir los créditos hipotecarios para vivienda) mayor a S/. 300,000 por seis
(6) meses consecutivos, los créditos deberan ser reclasificados como créditos
a medianas empresas.

Lo senialado en el parrafo anterior no es aplicable a los créditos
otorgados a personas naturales que solo posean créditos de consumo
(revolventes y/o no revolventes) y/o créditos hipotecarios para vivienda,
debiendo permanecer clasificados como créditos de consumo (revolventes y/o
no revolventes) y/o créditos hipotecarios para vivienda, segun corresponda.

4.7 CREDITOS DE CONSUMO NO-REVOLVENTE

Son aquellos créditos no revolventes otorgados a personas naturales, con la
finalidad de atender el pago de bienes, servicios o gastos no relacionados con
la actividad empresarial.

En caso el deudor cuente adicionalmente con créditos a pequenias empresas o
a microempresas, v un endeudamiento total en el sistema financiero (sin
incluir los créditos hipotecarios para vivienda) mayor a S/. 300,000 por seis
(6) meses consecutivos, los créditos deberan ser reclasificados como créditos
a medianas empresas.

Lo senialado en el parrafo anterior no es aplicable a los créditos otorgados a
personas naturales que solo posean créditos de consumo (revolventes y/o no
revolventes) y/o créditos hipotecario para vivienda, debiendo permanecer
clasificados como créditos de consumo (revolventes y/o no revolventes).y/o

créditos hipotecarios para vivienda, segun corresponda.
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4.8 CREDITOS HIPOTECARIOS PARA VIVIENDA

Son aquellos créditos otorgados a personas naturales para la adquisicion,

construccion, refaccion, remodelacion, ampliacion, mejoramiento y

subdivision de vivienda propia, siempre que tales créditos se otorguen

amparados con hipotecas debidamente inscritas;, sea que estos créditos se
otorguen por el sistema convencional de préstamo hipotecario, de letras
hipotecarias o por cualquier otro sistema de similares caracteristicas.

Se incluyen también en esta categoria los créditos para la adquisicion o

construccion de vivienda propia que a la fecha de la operacion, por tratarse

de bienes futuros, bienes en proceso de independizacion o bienes en proceso
de inscripcion de dominio, no es posible constituir sobre ellos la hipoteca
individualizada que deriva del crédito otorgado.

Asimismo, se consideran en esta categoria a:

a) Los créditos hipotecarios para vivienda otorgados mediante titulos de
crédito hipotecario negociables de acuerdo a la Seccion Sétima del
Libro Segundo de la Ley N° 27287 del 17 de junio de 2000; y,

b) Las acreencias producto de contratos de capitalizacion inmobiliaria,
siempre que tal operacion haya estado destinada a la adquisicion o
construccion de vivienda propia.

Para determinar el nivel de endeudamiento en el sistema financiero se tomara

en cuenta la informacion de los ultimos seis (6) Reportes Crediticios

Consolidados (RCC) remitidos por la Superintendencia. El ultimo RCC a

considerar es aquel que se encuentra disponible el primer dia del mes en

Curso.



65

En caso el deudor no cuente con historial crediticio, el nuevo crédito sera
tomado como criterio para determinar su nivel de endeudamiento en el
sistema financiero. Asimismo, si el deudor cuenta con historial crediticio, pero
no ha sido reportado en todos los RCC de los ultimos seis (6) meses que haya
remitido la Superintendencia, se tomard en cuenta solo la informacion de los

’

RCC antes mencionados, en que figure el deudor.’



B. Resultado de las Matrices de Transiciéon

Tabla Bl

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) — Periodo de Observacion Mayo 2013 —Junio 2013

Cuenta de 29/06/2013C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 96.91% 1.24% 1.59% 0.25% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 43.92% 39.19%  0.00% 16.89%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 27.93% 12.58% 28.57%  0.64% 30.28%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 30.58%  1.65% 11.57% 10.74%  8.26% 37.19%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 11.19%  3.73%  597% 0.75% 1791% 1.49% 58.96%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 7.81%  0.00% 4.69% 1.56% 3.13% 7.81% 12.50% 62.50% 0.00% 100.00%
076-090 11.83%  0.00%  0.00% 0.00% 2.15% 1.08% 10.75% 47.31% 26.88% 100.00%
091-115 552% 0.69% 0.69% 0.00% 0.00% 0.69% 2.07% 4.83% 85.52% 100.00%
mas de 115 27.72% 027%  0.27%  0.00%  0.27%  0.00% 0.00%  0.27% 71.20% 100.00%

Total general 89.19% 1.98% 2.53% 0.52% 1.25% 0.37% 0.69% 0.63% 2.83% 100.00%




Tabla B 2

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento — Periodo de Observacion Mayo 2013 —Junio 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 3.09% 0.25%
009-015 16.89% 16.89%
016-030 30.92% 30.92%
031-045% 45.45% 56.20%
046-060 60.45% 79.10%
061-075 75.00% 87.50%
076-090 74.19% 88.17%
091-115 85.52% 93.10%
mas de 115 - 71.74%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Mayo 2013 —Junio 2013, en funcion del cual se determina el calculo de la
PD y LGD.



TablaB 3

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) — Periodo de Observacion Mayo 2013 —Junio 2013

Suma de 29-06-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 97.57% 1.13% 1.18%  0.12%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 34.51% 53.24%  0.00% 12.24%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 19.69% 15.56% 35.62%  0.16% 28.97%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1299%  0.55% 2421% 7.66% 23.93% 30.67%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 435% 5.60% 12.48%  0.21% 18.68%  0.56% 58.13%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 320% 0.00% 6.21% 142% 2.19% 7.28% 7.82% 71.87% 0.00% 100.00%
076-090 2.36%  0.00%  0.00% 0.00% 1.38% 0.84% 16.42% 53.87% 25.14% 100.00%
091-115 0.26% 0.07% 0.48%  0.00% 0.00% 4.06% 1.12% 4.25% 89.75% 100.00%
mas de 115 0.00% 0.35% 0.48% 0.00% 0.40%  0.00% 0.00% 0.63% 98.14% 100.00%
Total general 91.61% 1.94% 2.20% 0.26% 0.96% 0.20% 0.39%  0.39% 2.05% 100.00%

68



Tabla B 4

Severidad — Periodo de Observacion Mayo 2013 —Junio 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.12%
009-015 12.24%
016-030 29.14%
031-045 62.25%
046-060 77.58%
061-075 90.59%
076-090 97.64%
091-115 99.19%
mas de 115 99.17%
Tabla B 5

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) — Periodo de Observacion Mayo 2013 —Junio 2013

Codigo clasificacion por Saldos cierre
dias mora 29-06-13
000-008 S/.32,635,635.55
009-015 S/. 690,518.61
016-030 S/. 782,054.84
031-045 S/ 92,360.67
046-060 S/. 341,061.96
061-075 S/ 71,361.94
076-090 S/. 140,704.06
091-115 S/. 140,236.36

mas de 115 S/.  729,042.14




Tabla B 6

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) — Periodo de Observacion Junio 2013 —Julio 2013

Cuenta de 31/07/2013C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.32% 0.64% 1.63% 041% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 37.63% 21.25% 2021% 8.71% 12.20%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 36.56%  0.00% 36.29%  4.84% 19.62%  2.69%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 26.32%  5.26%  0.00% 11.84%  0.00% 43.42% 13.16% 0.00% 0.00% 100.00%
046-060 12.09%  0.00% 12.09%  1.65% 17.03% 1.10% 43.96% 12.09% 0.00% 100.00%
061-075 10.71%  0.00%  1.79% 10.71%  0.00% 10.71% 1.79% 64.29% 0.00% 100.00%
076-090 9.80%  0.00% 0.98%  0.00% 2.94% 0.00% 8.82% 37.25% 40.20% 100.00%
091-115 4.35% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 4.35% 91.30% 100.00%
mas de 115 47.61% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 52.39% 100.00%
Total general 89.92% 1.03% 2.99% 0.80% 1.01% 0.36% 0.71% 0.71% 2.45% 100.00%
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Tabla B 7

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento — Periodo de Observacion Junio 2013 —Julio 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.68% 0.41%
009-015 41.11% 20.91%
016-030 27.15% 27.15%
031-045* 56.58% 68.42%
046-060 57.14% 75.82%
061-075 66.07% 87.50%
076-090 77.45% 89.22%
091-115 91.30% 95.65%
mas de 115 - 52.39%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Junio 2013 — Julio 2013, en funcion del cual se determina el calculo de la
PD y LGD.



Tabla B &

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) — Periodo de Observacion Junio 2013 —Julio 2013

Suma de 31-07-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 97.87%  048% 1.39% 0.26% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 30.37% 30.01% 21.76%  7.67% 10.19%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 20.78%  0.00% 49.34%  9.64% 17.54%  2.69%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 10.63%  898%  0.00%  8.79%  0.00% 59.54% 12.05%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3.87% 0.00% 12.86% 5.11% 13.93% 1.76% 49.98% 12.50% 0.00% 100.00%
061-075 0.84%  0.00% 0.99% 7.44% 0.00% 6.01% 0.45% 84.27% 0.00% 100.00%
076-090 4.44%  0.00% 0.23% 0.00% 2.14%  0.00% 15.35% 46.91% 30.94% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 1.47% 98.53% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 100.00% 100.00%
Total general 91.87% 0.99% 2.76% 0.64% 0.65% 0.22% 0.53%  0.48% 1.85% 100.00%
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TablaB 9

Severidad — Periodo de Observacion Junio 2013 —Julio 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.26%
009-015 17.86%
016-030 29.88%
031-045 80.38%
046-060 83.27%
061-075 98.17%
076-090 95.33%
091-115 100.00%
mas de 115 100.00%
Tabla B 10

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) — Periodo de Observacion Junio 2013 —Julio 2013

Codigo clasificacion por Saldos cierre
dias mora 31-07-13
000-008 S/.30,688,560.17
009-015 S/ 329,592.77
016-030 S/. 920,710.64
031-045 S/. 214,522.56
046-060 S/. 218,650.87
061-075 S/ 75,150.30
076-090 S/ 178,182.40
091-115 S/. 160,447.34

mas de 115 S/.  618,893.37




TablaB 11

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Julio 2013 —Agosto 2013

Cuenta de 31/08/2013C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.29%  0.65% 1.58% 0.48%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 3241% 55.17%  0.00% 10.34%  2.07%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 32.23%  0.00% 44.08%  0.00% 20.38%  3.32%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 20.54%  7.14%  0.89% 27.68%  0.89% 42.86% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 12.59%  0.00% 11.89%  0.00% 11.89% 2.10% 54.55%  6.99% 0.00% 100.00%
061-075 9.80%  0.00%  0.00% 5.88% 0.00% 13.73%  0.00% 70.59% 0.00% 100.00%
076-090 6.00%  0.00%  1.00%  0.00%  2.00%  0.00% 9.00% 45.00% 37.00% 100.00%
091-115 11.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 1.00% 7.00% 81.00% 100.00%
mas de 115 48.55%  0.00%  0.29%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.29% 50.87% 100.00%
Total general 90.07% 1.24% 2.95% 0.79% 0.81% 0.54% 0.66% 0.74% 2.19% 100.00%
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Tabla B 12

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Julio 2013 —Agosto 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.71% 0.48%
009-015 12.41% 12.41%
016-030 23.70% 23.70%
031-045% 43.75% 71.43%
046-060 63.64% 75.52%
061-075 70.59% 90.20%
076-090 82.00% 93.00%
091-115 81.00% 89.00%
mas de 115 - 51.16%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Julio 2013 — Agosto 2013, en funcion del cual se determina el calculo de
laPDy LGD.



Tabla B 13

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Julio 2013 —Agosto 2013

Suma de 31-08-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.08%  0.50% 1.20%  0.22%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 20.11% 72.36%  0.00% 6.82% 0.71%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 28.93%  0.00% 54.34%  0.00% 14.84% 1.89%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 8.64% 7.20% 3.88% 37.20% 0.06% 43.01% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3.74%  0.00% 11.23%  0.00% 11.06%  2.02% 61.81% 10.14% 0.00% 100.00%
061-075 3.81% 0.00% 0.00% 3.73%  0.00% 15.82% 0.00% 76.63% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00% 0.47%  0.00% 1.16%  0.00% 10.96% 43.93% 43.49% 100.00%
091-115 4.54%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 1.51% 3.17% 90.77% 100.00%
mas de 115 0.07%  0.00%  0.62%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.31% 99.00% 100.00%
Total general 92.42% 1.15% 2.63% 0.48% 0.47% 0.34% 0.45% 0.48% 1.57% 100.00%

76



Tabla B 14

Severidad - Periodo de Observacion Julio 2013 —Agosto 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.22%
009-015 7.53%
016-030 16.73%
031-045 80.27%
046-060 85.03%
061-075 96.19%
076-090 99.53%
091-115 95.46%
mas de 115 99.31%
Tabla B 15

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Julio 2013 —Agosto 2013

Codigo clasificacion por Saldos cierre
dias mora 31-08-13
000-008 S/.28,820,657.47
009-015 S/. 359,696.42
016-030 S/. 820,663.98
031-045 S/ 150,613.17
046-060 S/ 145,972.82
061-075 S/. 106,211.35
076-090 S/ 141,608.74
091-115 S/. 149,181.39

mas de 115 S/.  490,983.57




Tabla B 16

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Agosto 2013 —Setiembre 2013

Cuenta de 30/09/2013C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.75% 045% 1.48% 0.32% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 44.38% 37.28%  0.00% 18.34%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 39.27%  1.95% 36.10%  0.00% 22.68%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 36.36%  3.64% 14.55% 12.73%  0.00% 32.73%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3243% 090% 8.11% 0.00% 11.71%  0.00% 46.85%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 23.29%  0.00% 548% 4.11% 548% 5.48%  0.00% 56.16% 0.00% 100.00%
076-090 1591%  0.00% 3.41% 0.00% 3.41% 0.00% 7.95% 36.36% 32.95% 100.00%
091-115 16.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 4.00% 80.00% 100.00%
mas de 115 42.00% 0.00%  0.33% 0.00% 0.67% 0.00% 0.00% 0.00% 57.00% 100.00%
Total general 91.26% 0.99% 2.72% 0.65% 0.88% 0.31% 0.45% 0.59% 2.15% 100.00%
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TablaB 17

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Agosto 2013 —Setiembre 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.25% 0.00%
009-015 18.34% 0.00%
016-030 22.68% 22.68%
031-045 32.73% 32.73%
046-060" 46.85% 58.56%
061-075 56.16% 67.12%
076-090 69.32% 80.68%
091-115 80.00% 84.00%
mas de 115 - 57.67%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Agosto 2013 — Setiembre 2013, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 18

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Agosto 2013 —Setiembre 2013

Suma de 30-09-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 9727%  037%  2.14% 0.23%  0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 27.51% 48.52%  0.00% 23.97%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 1937%  3.17% 57.01%  0.00% 20.45% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1726%  5.58% 31.05% 10.10%  0.00% 36.01%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 0.79%  0.57%  6.25%  0.00% 15.97%  0.00% 76.43%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 1.10%  0.00% 13.34% 221% 2.29% 8.85% 0.00% 72.22% 0.00% 100.00%
076-090 1.95% 0.00% 0.94% 0.00% 5.71%  0.00% 12.46% 46.03% 32.90% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 4.86% 95.14% 100.00%
mas de 115 0.89% 0.00%  0.82% 0.00%  0.58%  0.00% 0.00%  0.00% 97.70% 100.00%
Total general 91.33% 0.96% 3.69% 0.52% 0.63% 0.22% 0.34% 0.49% 1.82% 100.00%
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Tabla B 19

Severidad - Periodo de Observacion Agosto 2013 —Setiembre 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.00%
009-015 0.00%
016-030 20.45%
031-045 36.01%
046-060 92.40%
061-075 83.35%
076-090 97.11%
091-115 100.00%
mas de 115 98.28%
Tabla B 20

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Agosto 2013 —Setiembre 2013

Codigo clasificacion por Saldos cierre
dias mora 30-09-13
000-008 S/.24,701,869.79
009-015 S/ 258,829.18
016-030 S/ 999,379.33
031-045 S/. 141,511.44
046-060 S/. 169,120.02
061-075 S/ 58,979.80
076-090 S/ 91,385.96
091-115 S/ 133,592.02

mas de 115 S/.  492,664.09




Tabla B 21

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Setiembre 2013 —Octubre 2013

Cuenta de 31/10/2013C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.65%  0.65% 1.30% 0.40% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 3248% 39.49% 10.19% 14.01% 3.82%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 31.22%  0.00% 37.31% 4.06% 25.13%  2.28%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 17.89%  8.42%  0.00% 18.95%  0.00% 53.68% 1.05%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 17.05%  0.00% 15.50%  0.00% 11.63%  0.00% 49.61%  6.20% 0.00% 100.00%
061-075 21.57%  0.00%  0.00% 3.92%  0.00% 5.88%  0.00% 68.63% 0.00% 100.00%
076-090 14.71%  0.00% 1.47%  0.00% 2.94% 0.00% 7.35% 54.41% 19.12% 100.00%
091-115 12.20%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 1.22% 1.22% 3.66% 81.71% 100.00%
mas de 115 43.91% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 56.09% 100.00%
Total general 90.91% 1.12% 2.59% 0.81% 0.94% 0.49% 0.55% 0.64% 1.96% 100.00%
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Tabla B 22

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Setiembre 2013 —Octubre 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.35% 0.40%
009-015 28.03% 17.83%
016-030 31.47% 31.47%
031-045% 54.74% 73.68%
046-060 55.81% 67.44%
061-075 68.63% 78.43%
076-090 73.53% 83.82%
091-115 81.71% 87.80%
mas de 115 - 56.09%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Setiembre 2013 —Octubre 2013, en funcion del cual se determina el
calculo de la PD y LGD.



Tabla B 23

Matriz de Transicion de Saldos (en porcentajes) - Periodo de Observacion Setiembre 2013 —Octubre 2013

Suma de 31-10-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.36% 0.44% 097% 0.24%  0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 14.56% 58.74%  7.81% 12.20% 6.69%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 15.81%  0.00% 46.16%  6.21% 29.57% 2.24%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 11.49% 10.82%  0.00% 26.40%  0.00% 50.92% 0.37%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 0.33%  0.00% 20.32% 0.00% 10.51% 0.00% 59.11%  9.74% 0.00% 100.00%
061-075 2.39%  0.00% 0.00% 1.70%  0.00%  5.43%  0.00% 90.48% 0.00% 100.00%
076-090 0.41%  0.00% 2.74%  0.00% 1.99%  0.00%  7.52% 54.05% 33.30% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 1.02% 3.99% 5.52% 89.48% 100.00%
mas de 115 0.95% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 99.05% 100.00%
Total general 92.70% 0.90% 2.32% 0.61% 0.91% 0.32% 0.32% 0.51% 1.42% 100.00%
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Tabla B 24

Severidad - Periodo de Observacion Setiembre 2013 —Octubre 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.24%
009-015 18.89%
016-030 38.02%
031-045 77.69%
046-060 79.36%
061-075 97.61%
076-090 96.85%
091-115 100.00%
mas de 115 99.05%
Tabla B 25

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Setiembre 2013 —Octubre 2013

Codigo clasificacion por Saldo cierre
dias mora 31-10-13

000-008 S/.32,118,932.25
009-015 S/ 312,577.73
016-030 S/. 804,524.60
031-045 S/. 210,744.39
046-060 S/. 314,335.30
061-075 S/. 109,807.07
076-090 S/. 110,052.14
091-115 S/. 178,068.09

mas de 115 S/. 490,997.34




Tabla B 26

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Octubre 2013 —Noviembre 2013

Cuenta de 30/11/2013C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 9793% 051% 1.25% 031% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 38.78% 42.18%  0.00% 19.05%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 29.50%  1.47% 43.95%  0.00% 25.07%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 23.81%  0.00% 14.29% 17.14%  0.00% 44.76%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 12.20%  0.81%  8.13%  0.00% 13.82%  0.00% 65.04%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 12.50% 1.56%  3.13% 7.81% 0.00%  6.25% 0.00% 68.75% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00% 1.37% 0.00% 1.37%  0.00% 9.59% 52.05% 35.62% 100.00%
091-115 4.82% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 1.20% 2.41% 4.82% 86.75% 100.00%
mas de 115 44.14%  0.00%  0.00%  0.00%  0.39%  0.00% 0.00% 1.17% 54.30% 100.00%
Total general 91.21% 1.01% 254% 0.69% 0.83% 041% 0.71% 0.71% 1.89% 100.00%
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Tabla B 27

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Octubre 2013 —Noviembre 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.07% 0.31%
009-015 19.05% 19.05%
016-030 25.07% 25.07%
031-045% 44.76% 61.90%
046-060 65.04% 78.86%
061-075 68.75% 82.81%
076-090 87.67% 98.63%
091-115 86.75% 95.18%
mas de 115 - 55.86%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Octubre 2013 — Noviembre 2013, en funcion del cual se determina el
calculo de la PD y LGD.



Tabla B 28

Matriz de Transicion de Saldos (en porcentajes) - Periodo de Observacion Octubre 2013 —Noviembre 2013

Suma de 30-11-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.49%  0.33% 1.06% 0.12%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 17.73% 54.89%  0.00% 27.39%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 13.46%  0.69% 63.56%  0.00% 22.30% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1239%  0.00% 31.23% 15.64% 0.00% 40.75%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 2.77% 191% 7.89% 0.00% 8.63%  0.00% 78.80%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 395% 5.05% 9.09% 2.70%  0.00%  9.39%  0.00% 69.82% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00%  0.50% 0.00% 1.38%  0.00% 15.58% 50.13% 32.41% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.12% 10.38%  2.24% 87.25% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.13%  0.00%  0.00%  0.32% 99.55% 100.00%
Total general 93.01% 0.77% 2.56% 0.41% 0.54% 0.23% 0.78% 0.37% 1.35% 100.00%
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Tabla B 29

Severidad - Periodo de Observacion Octubre 2013 —Noviembre 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.12%
009-015 27.39%
016-030 22.30%
031-045 56.39%
046-060 87.42%
061-075 81.91%
076-090 99.50%
091-115 100.00%
mas de 115 100.00%
Tabla B 30

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Octubre 2013 —Noviembre 2013

Codigo clasificacion por Saldo cierre
dias mora 30-11-13
000-008 S/.32,493,688.26
009-015 S/. 268,769.69
016-030 S/. 893,247.81
031-045 S/. 141,842.61
046-060 S/. 187,445.98
061-075 S/ 81,972.95
076-090 S/ 270,972.84
091-115 S/. 128,318.24

mas de 115 S/.  471,233.17




Tabla B 31

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en porcentajes) - Periodo de Observacion Noviembre 2013 —Diciembre 2013

Cuenta de 31/12/2013C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.52% 0.67% 1.48% 0.33% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 37.50% 3828%  3.13% 17.97% 3.13%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 26.71%  0.00% 44.10% 1.55% 25.16% 2.48%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 28.74%  2.30%  0.00% 19.54%  0.00% 47.13% 2.30%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 19.81%  0.00% 15.09%  0.00% 13.21%  0.00% 48.11% 3.77% 0.00% 100.00%
061-075 943% 0.00% 1.89% 0.00% 0.00%  5.66%  0.00% 83.02% 0.00% 100.00%
076-090 14.61%  0.00% 1.12%  0.00% 1.12%  0.00% 2.25% 38.20% 42.70% 100.00%
091-115 899% 0.00% 1.12% 1.12% 0.00%  0.00%  0.00%  3.37% 85.39% 100.00%
mas de 115 48.55%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.41% 0.00% 0.83% 50.21% 100.00%
Total general 91.24% 1.03% 2.70% 0.67% 0.82% 0.44% 0.45% 0.72% 1.93% 100.00%
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Tabla B 32

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Noviembre 2013 —Diciembre 2013

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.48% 0.00%
009-015 24.22% 3.13%
016-030 29.19% 27.64%
031-045 49.43% 49.43%
046-060" 51.89% 65.09%
061-075 83.02% 88.68%
076-090 80.90% 84.27%
091-115 85.39% 88.76%
mas de 115 - 51.45%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Noviembre 2013 — Diciembre 2013, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 33

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Noviembre 2013 —Diciembre 2013

Suma de 31-12-132 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 97.96%  0.50% 1.29% 0.24%  0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 24.06% 50.22% 1.71% 19.20% 4.81% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 18.28%  0.00% 53.64%  3.46% 20.90% 3.72%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 3.84% 4.04% 0.00% 24.85% 0.00% 6531% 1.96%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 2.50%  0.00% 20.30%  0.00% 18.90%  0.00% 54.97%  3.33% 0.00% 100.00%
061-075 0.81%  0.00%  0.88%  0.00%  0.00% 1.69%  0.00% 96.62% 0.00% 100.00%
076-090 1.72%  0.00% 1.33%  0.00% 0.52%  0.00%  2.18% 38.10% 56.14% 100.00%
091-115 0.05%  0.00% 0.67%  0.52%  0.00%  0.00%  0.00% 2.42% 96.33% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 1.46% 0.00% 3.20% 95.34% 100.00%
Total general 93.21% 0.82% 2.55% 0.52% 0.59% 0.33% 0.28%  0.46% 1.24% 100.00%
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Tabla B 34

Severidad - Periodo de Observacion Noviembre 2013 —Diciembre 2013

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.00%
009-015 4.81%
016-030 24.62%
031-045 67.27%
046-060 77.19%
061-075 98.31%
076-090 96.95%
091-115 98.76%
mas de 115 100.00%
Tabla B 35

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Noviembre 2013 —Diciembre 2013

Codigo clasificacion por Saldo cierre
dias mora 31-12-13

000-008 S/.32,144,638.86
009-015 S/, 281,385.67
016-030 S/ 878,341.81

031-045 S/. 180,230.94
046-060 S/. 204,710.99
061-075 S/, 112,932.18
076-090 S/ 95,730.55
091-115 S/ 159,501.85

mas de 115 S/.  427,451.21




Tabla B 36

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Diciembre 2013 —Enero 2014

Cuenta de 31/01/2014C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.57% 044% 1.53% 0.46% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 36.51% 46.83%  0.79% 15.08%  0.79%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 26.57%  0.00% 48.96%  0.00% 21.19%  3.28%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 21.69%  4.82%  0.00% 27.71% 1.20% 4337% 1.20% 0.00% 0.00% 100.00%
046-060 11.88%  0.00% 13.86%  0.00%  7.92%  0.00% 58.42% 7.92% 0.00% 100.00%
061-075 11.32% 1.89%  0.00% 5.66%  0.00% 9.43%  0.00% 71.70% 0.00% 100.00%
076-090 545% 0.00% 3.64% 0.00% 1.82%  0.00% 3.64% 47.27% 38.18% 100.00%
091-115 4.60%  0.00%  0.00% 0.00% 1.15%  0.00% 0.00% 2.30% 91.95% 100.00%
mas de 115 30.08%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.42% 0.42%  0.00% 69.07% 100.00%
Total general 90.71% 0.95% 2.94% 0.81% 0.71% 0.45% 0.54% 0.63% 2.26% 100.00%
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Tabla B 37

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Diciembre 2013 —Enero 2014

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.43% 0.46%
009-015 16.67% 15.87%
016-030 24.48% 24.48%
031-045% 45.78% 73.49%
046-060 66.34% 74.26%
061-075 71.70% 86.79%
076-090 85.45% 90.91%
091-115 91.95% 95.40%
mas de 115 - 69.92%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Mayo 2013 —Junio 2013, en funcion del cual se determina el calculo de la
PD y LGD.



Tabla B 38

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Diciembre 2013 — Enero 2014

Suma de 31-01-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.31% 032% 1.22% 0.15%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 28.66% 53.79%  0.30% 16.56%  0.68%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 25.20%  0.00% 53.48%  0.00% 16.58% 4.74%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 10.79%  5.18%  0.00% 3548% 1.43% 46.67% 0.46%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 241%  0.00%  7.05%  0.00% 9.72%  0.00% 67.77% 13.06% 0.00% 100.00%
061-075 0.99%  8.12%  0.00% 3.31% 0.00% 12.63%  0.00% 74.95% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00% 0.43% 0.00% 1.36% 0.00% 1.81% 49.85% 46.54% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 2.28%  0.00%  0.00% 2.74% 94.99% 100.00%
mas de 115 1.07%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.15%  0.88%  0.00% 97.89% 100.00%
Total general 93.30% 0.73% 2.44% 0.42% 0.47% 0.36% 0.39% 0.44% 1.44% 100.00%
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Tabla B 39

Severidad - Periodo de Observacion Diciembre 2013 —Enero 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.15%
009-015 17.24%
016-030 21.32%
031-045 84.03%
046-060 90.55%
061-075 90.89%
076-090 99.57%
091-115 100.00%
mas de 115 98.93%
Tabla B 40

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Diciembre 2013 —Enero 2014

Codigo clasificacion por Saldo cierre
dias mora 31-01-14
000-008 S/.31,723,169.24
009-015 S/. 248,011.65
016-030 S/. 830,455.42
031-045 S/. 143,906.39
046-060 S/ 159,359.23
061-075 S/. 121,519.84
076-090 S/. 133,733.90
091-115 S/. 151,080.31

mas de 115 S/. 490,699.46




Tabla B 41

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Enero 2014 —Febrero 2014

Cuenta de 28/02/2014C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.76% 0.92% 1.09% 0.23% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 50.45% 35.14%  0.00% 14.41% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 26.30% 12.14% 31.79%  7.23% 22.54%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 20.21%  0.00%  6.38% 13.83% 3.19% 56.38%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 8.43% 3.61% 3.61% 241% 10.84% 4.82% 66.27%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 1698% 1.89% 1.89% 1.89%  0.00%  7.55% 15.09% 54.72% 0.00% 100.00%
076-090 6.35% 0.00% 0.00% 4.76% 1.59%  0.00% 1.59% 55.56% 30.16% 100.00%
091-115 6.76%  0.00%  0.00% 1.35% 135% 135% 0.00% 1.35% 87.84% 100.00%
mas de 115 26.32%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 73.68% 100.00%
Total general 90.62% 1.59% 2.05% 0.75% 0.82% 0.55% 0.57% 0.58% 2.49% 100.00%
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Tabla B 42

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Enero 2014 —Febrero 2014

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 2.24% 0.23%
009-015 14.41% 14.41%
016-030 29.77% 29.77%
031-045% 59.57% 73.40%
046-060 71.08% 84.34%
061-075 69.81% 79.25%
076-090 85.71% 93.65%
091-115 87.84% 93.24%
mas de 115 - 73.68%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Enero 2014 — Febrero 2014, en funcion del cual se determina el calculo
de laPD y LGD.



Tabla B 43

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Enero 2014 —Febrero 2014

Suma de 28-02-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.18%  0.79%  0.92%  0.12%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 45.50% 38.02%  0.00% 16.49%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 15.10% 12.98% 42.34%  6.73% 22.84% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 17.53%  0.00%  8.18% 27.18%  4.31% 42.81% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 1.01% 2.87% 3.56% 230% 8.77% 11.11% 70.38%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 312%  332% 7.62%  5.08%  0.00%  5.69% 32.89% 42.29% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00%  0.00% 1.78%  0.26%  0.00% 1.07% 64.02% 32.87% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00% 0.81% 1.85% 0.42% 0.00% 0.12% 96.80% 100.00%
mas de 115 0.14%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 99.86% 100.00%
Total general 92.98% 1.29% 1.88% 0.51% 0.58% 0.23% 0.43% 0.39% 1.71% 100.00%
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Tabla B 44

Severidad - Periodo de Observacion Enero 2014 —Febrero 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.12%
009-015 16.49%
016-030 29.58%
031-045 74.29%
046-060 92.56%
061-075 85.95%
076-090 100.00%
091-115 100.00%
mas de 115 99.86%
Tabla B 45

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Enero 2014 —Febrero 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 28-02-14
000-008 S/.30,927,646.45
009-015 S/. 430,241.23
016-030 S/. 626,091.83
031-045 S/ 168,694.43
046-060 S/. 191,877.23
061-075 S/ 76,985.09
076-090 S/ 142,720.87
091-115 S/ 128,882.10
mas de 115 S/ 569,794.45
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Tabla B 46

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Febrero 2014 —Marzo 2014

Cuenta de 31/03/2014C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.68%  0.62% 1.28% 042% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 45.65% 21.20% 19.02% 14.13%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 36.18%  0.00% 36.99% 4.47% 22.36%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 22.99%  4.60%  6.90% 16.09%  0.00% 35.63% 13.79%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 2143%  0.00% 12.24% 1.02% 12.24%  0.00% 53.06%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 31.75%  1.59%  0.00%  6.35%  0.00%  0.00%  0.00% 60.32% 0.00% 100.00%
076-090 15.38%  0.00%  0.00% 1.54%  3.08% 0.00% 7.69% 36.92% 35.38% 100.00%
091-115 735% 0.00% 0.00% 147% 147% 147% 0.00% 8.82% 79.41% 100.00%
mas de 115 50.00%  0.00%  0.34% 0.34% 0.00% 0.00% 0.00%  0.34% 48.97% 100.00%
Total general 91.65% 0.95% 2.44% 0.90% 0.62% 0.28% 0.61% 0.61% 1.94% 100.00%
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Tabla B 47

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento — Periodo de Observacion Febrero 2014 —Marzo 2014

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 2.32% 0.42%
009-015 33.15% 14.13%
016-030 26.83% 26.83%
031-045% 49.43% 65.52%
046-060 53.06% 66.33%
061-075 60.32% 66.67%
076-090 72.31% 84.62%
091-115 79.41% 92.65%
mas de 115 - 49.66%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Febrero 2014 — Marzo 2014, en funcion del cual se determina el calculo

de laPD y LGD.
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Tabla B 48

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Febrero 2014 —Marzo 2014

Suma de 31-03-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 9827%  0.59% 0.94% 0.21%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 2594% 33.68% 26.81% 13.57% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 17.44%  0.00% 55.40%  8.96% 18.20%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 359% 9.18% 7.77% 10.78%  0.00% 58.47% 10.22%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 2.90%  0.00% 25.83% 0.97% 9.02%  0.00% 61.27%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 240% 0.79%  0.00% 0.71%  0.00%  0.00%  0.00% 96.11% 0.00% 100.00%
076-090 297% 0.00% 0.00% 0.26% 4.42% 0.00%  6.09% 35.03% 51.23% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00% 021% 0.38% 4.82% 0.00% 11.84% 82.75% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00% 2.30% 0.24%  0.00%  0.00% 0.00% 0.03% 97.43% 100.00%
Total general 92.81% 1.01% 244% 0.59% 0.41% 0.30% 0.40% 0.39% 1.66% 100.00%
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Tabla B 49

Severidad - Periodo de Observacion Febrero 2014 —Marzo 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.21%
009-015 13.57%
016-030 27.16%
031-045 79.46%
046-060 71.26%
061-075 96.81%
076-090 97.03%
091-115 100.00%
mas de 115 97.70%
Tabla B 50

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Febrero 2014 —Marzo 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 31-03-14
000-008 S/. 28,367,899.64
009-015 S/. 307,677.04
016-030 S/. 745,097.98
031-045 S/. 181,456.42
046-060 S/. 124,753.59
061-075 S/ 90,805.03
076-090 S/ 121,432.92
091-115 S/ 119,940.97
mas de 115 S/, 506,088.31
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Tabla B 51

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Marzo 2014 —Abril 2014

Cuenta de 30/04/2014C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 9791%  0.62% 1.34% 0.13% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 39.25% 4299%  0.00% 17.76%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 27.86%  0.00% 41.79%  0.00% 30.36%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 24.51%  2.94% 5.88% 10.78%  2.94% 52.94%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 9.86%  0.00% 14.08%  0.00% 15.49%  0.00% 60.56%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 9.38% 0.00% 0.00% 3.13% 0.00%  9.38%  0.00% 78.13% 0.00% 100.00%
076-090 14.49%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 2.90% 4.35% 50.72% 27.54% 100.00%
091-115 1.45% 0.00% 0.00%  0.00%  0.00% 2.90% 0.00%  5.80% 89.86% 100.00%
mas de 115 36.07%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 63.93% 100.00%
Total general 91.30% 1.03% 2.50% 0.42% 0.96% 0.59% 0.44% 0.62% 2.14% 100.00%
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Tabla B 52

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Marzo 2014 —Abril 2014

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 2.09% 0.13%
009-015 17.76% 17.76%
016-030 30.36% 30.36%
031-045% 55.88% 66.67%
046-060 60.56% 76.06%
061-075 78.13% 90.63%
076-090 78.26% 85.51%
091-115 89.86% 98.55%
mas de 115 - 63.93%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Marzo 2014 — Abril 2014, en funcién del cual se determina el calculo de

laPDy LGD.
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Tabla B 53

Matriz de Transicion de Saldos (en porcentajes) - Periodo de Observacion Marzo 2014 —Abril 2014

Suma de 30-04-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 9821% 0.56% 1.16% 0.07%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 29.56% 57.47%  0.00% 12.97%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 13.77%  0.00% 57.78%  0.00% 28.45%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 12.76%  2.43% 1293% 894% 122% 61.71% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 7.09%  0.00% 24.72%  0.00% 20.32%  0.00% 47.86%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 0.42%  0.00%  0.00% 4.81% 0.00% 8.16%  0.00% 86.62% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  2.05% 2.02% 63.51% 32.42% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 4.49% 0.00%  9.02% 86.49% 100.00%
mas de 115 0.51% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 99.49% 100.00%
Total general 92.62% 1.05% 2.58% 0.25% 0.74% 0.38% 0.21% 0.51% 1.67% 100.00%
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Tabla B 54

Severidad - Periodo de Observacion Marzo 2014 —Abril 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.07%
009-015 12.97%
016-030 28.45%
031-045 71.87%
046-060 68.19%
061-075 99.58%
076-090 100.00%
091-115 100.00%
mas de 115 99.49%
Tabla B 55

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Marzo 2014 —Abril 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 30-04-14
000-008 S/.27,111,021.79
009-015 S/. 307,373.28
016-030 S/. 755,875.43
031-045 S/ 72,564.01
046-060 S/ 217,756.47
061-075 S/. 111,668.82
076-090 S/. 60,364.59
091-115 S/. 147,883.61
mas de 115 S/, 488,294.18
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Tabla B 56

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Abril 2014 —Mayo 2014

Cuenta de 31/05/2014C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 98.32% 0.46% 1.07% 0.14% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 52.34% 2991% 1.87% 14.95% 0.93%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 50.96%  0.00% 32.18% 1.15% 14.94% 0.77%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 39.53%  4.65%  4.65% 13.95%  0.00% 34.88% 2.33%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 39.39%  0.00% 10.10%  0.00% 11.11%  0.00% 39.39%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 44.26%  0.00%  0.00% 3.28%  0.00% 3.28%  0.00% 49.18% 0.00% 100.00%
076-090 3043%  0.00%  0.00%  0.00% 2.17%  0.00% 8.70% 15.22% 43.48% 100.00%
091-115 42.19%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 3.13% 54.69% 100.00%
mas de 115 57.08% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 42.92% 100.00%
Total general 93.80% 0.76% 1.96% 0.40% 0.52% 0.19% 0.44% 0.39% 1.53% 100.00%
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Tabla B 57

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Abril 2014 —Mayo 2014

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 1.68% 0.00%
009-015 17.76% 0.00%
016-030 16.86% 0.77%
031-045 37.21% 37.21%
046-060 39.39% 39.39%
061-075* 49.18% 52.46%
076-090 58.70% 67.39%
091-115 54.69% 57.81%
mas de 115 - 42.92%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Abril 2014 — Mayo 2014, en funcion del cual se determina el calculo de

laPDy LGD.
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Tabla B 58

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Abril 2014 —Mayo 2014

Suma de 31-05-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 97.96%  0.72% 1.21% 0.11% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 22.03% 50.79% 1.03% 23.16% 3.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 23.60%  0.00% 54.90%  6.54% 14.62%  0.35%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 2.49% 23.13% 10.18% 22.63%  0.00% 34.85% 6.72%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3.57% 0.00% 27.78%  0.00% 16.17%  0.00% 52.48%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00%  0.00% 4.07%  0.00% 19.47%  0.00% 76.46% 0.00% 100.00%
076-090 0.79%  0.00%  0.00%  0.00% 0.11%  0.00%  9.69% 32.92% 56.49% 100.00%
091-115 436% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 1.89% 93.75% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 100.00% 100.00%
Total general 92.74% 1.12% 2.74% 0.51% 0.50% 0.15% 0.40% 0.28% 1.56% 100.00%
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Tabla B 59

Severidad - Periodo de Observacion Abril 2014 —Mayo 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.00%
009-015 0.00%
016-030 0.35%
031-045 41.58%
046-060 52.48%
061-075 95.93%
076-090 99.10%
091-115 95.64%
mas de 115 100.00%
Tabla B 60

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Abril 2014 —Mayo 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 31-05-14
000-008 S/. 18,464,308.27
009-015 S/ 222,084.15
016-030 S/. 544,630.25
031-045 S/. 101,809.83
046-060 S/, 99,896.43
061-075 S/ 30,291.45
076-090 S/. 80,440.55
091-115 S/. 56,300.58
mas de 115 S/, 309,641.42
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Tabla B 61

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Mayo 2014 —Junio 2014

Cuenta de 30/06/2014C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.83% 0.59% 1.46% 0.12% 0.00% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 45.83% 37.50%  0.00% 16.67%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 3545%  4.85% 33.58%  0.00% 26.12%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 2037%  3.70%  5.56% 14.81%  0.00% 55.56%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 16.47%  0.00%  8.24%  0.00% 18.82%  0.00% 56.47%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 3.85% 0.00% 3.85% 0.00% 0.00% 15.38% 0.00% 76.92% 0.00% 100.00%
076-090 10.94%  0.00%  1.56%  0.00%  3.13%  0.00% 9.38% 45.31% 29.69% 100.00%
091-115 517% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 94.83% 100.00%
mas de 115 37.84% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 62.16% 100.00%
Total general 91.84% 1.13% 2.33% 0.38% 0.87% 0.33% 0.53% 0.48% 2.09% 100.00%
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Tabla B 62

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Mayo 2014 —Junio 2014

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 2.17% 0.12%
009-015 16.67% 16.67%
016-030 26.12% 26.12%
031-045% 55.56% 70.37%
046-060 56.47% 75.29%
061-075 76.92% 92.31%
076-090 75.00% 87.50%
091-115 94.83% 94.83%
mas de 115 - 62.16%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Mayo 2014 — Junio 2014, en funcién del cual se determina el calculo de

laPDy LGD.
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Tabla B 63

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Mayo 2014 —Junio 2014

Suma de 30-06-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.39%  0.51% 1.05% 0.04%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 32.85% 4931% 0.00% 17.84%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 19.35%  7.31% 49.26%  0.00% 24.08%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1436% 1.23% 2520% 14.80% 0.00% 44.41% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 0.51%  0.00% 16.57%  0.00% 19.89%  0.00% 63.02%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00% 1.96% 0.00%  0.00% 15.06%  0.00% 82.98% 0.00% 100.00%
076-090 0.78%  0.00%  0.77%  0.00%  2.12%  0.00% 15.42% 38.43% 42.48% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 100.00% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 100.00% 100.00%
Total general 93.58% 1.08% 2.25% 0.25% 0.62% 0.19% 0.34% 0.26% 1.43% 100.00%
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Tabla B 64

Severidad - Periodo de Observacion Mayo 2014 —Junio 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.04%
009-015 17.84%
016-030 24.08%
031-045 59.21%
046-060 82.91%
061-075 98.04%
076-090 98.45%
091-115 100.00%
mas de 115 100.00%
Tabla B 65

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Mayo 2014 —Junio 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 30-06-14
000-008 S/.25,413,964.79
009-015 S/ 292,807.03
016-030 S/. 609,863.94
031-045 S/. 67,404.09
046-060 S/. 169,711.67
061-075 S/. 51,766.86
076-090 S/. 92,857.18
091-115 S/ 71,554.19
mas de 115 S/, 387,754.03
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Tabla B 66

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Junio 2014 —Julio 2014

Cuenta de 31/07/2014C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.83%  0.65% 1.20% 0.32% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 40.52% 25.00% 12.93% 15.52%  6.03%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 30.96%  0.00% 38.08%  2.93% 26.78%  1.26%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 7.50%  5.00%  0.00% 32.50% 0.00% 52.50% 2.50%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 14.77%  0.00%  5.68%  0.00% 21.59%  0.00% 50.00%  7.95% 0.00% 100.00%
061-075 14.71%  0.00%  0.00%  8.82%  0.00% 11.76%  0.00% 64.71% 0.00% 100.00%
076-090 1091%  0.00%  1.82%  0.00% 1.82%  0.00% 1.82% 30.91% 52.73% 100.00%
091-115 4.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 6.00% 4.00% 86.00% 100.00%
mas de 115 39.62%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.47% 59.91% 100.00%
Total general 92.00% 0.90% 2.23% 0.70% 0.91% 0.28% 0.49% 0.49% 2.00% 100.00%
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Tabla B 67

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Junio 2014 —Julio 2014

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 2.17% 0.32%
009-015 34.48% 21.55%
016-030 30.96% 30.96%
031-045% 55.00% 87.50%
046-060 57.95% 79.55%
061-075 64.71% 85.29%
076-090 83.64% 87.27%
091-115 86.00% 96.00%
mas de 115 - 60.38%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Junio 2014 — Julio 2014, en funcion del cual se determina el calculo de la

PDyLGD.
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Tabla B 68

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Junio 2014 —Julio 2014

Suma de 31-07-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.41% 0.61% 0.84% 0.14% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 3536% 21.36% 20.02% 11.52% 11.74%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 26.30%  0.00% 46.64%  7.27% 18.30% 1.49%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1.72%  847%  0.00% 49.16%  0.00% 40.39%  0.26%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3.10%  0.00%  8.69%  0.00% 18.87%  0.00% 54.11% 15.23% 0.00% 100.00%
061-075 1.36%  0.00%  0.00%  6.30% 0.00% 22.39%  0.00% 69.94% 0.00% 100.00%
076-090 0.55%  0.00% 3.16% 0.00% 4.97% 0.00% 2.67% 35.10% 53.55% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 3.61% 2.51% 93.88% 100.00%
mas de 115 0.19%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 1.54% 98.27% 100.00%
Total general 94.00% 0.78% 2.01% 0.50% 0.60% 0.15% 0.30% 0.33% 1.32% 100.00%
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Tabla B 69

Severidad - Periodo de Observacion Junio 2014 —Julio 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.14%
009-015 23.26%
016-030 27.06%
031-045 89.82%
046-060 88.21%
061-075 98.64%
076-090 96.29%
091-115 100.00%
mas de 115 99.81%
Tabla B 70

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Junio 2014 —Julio 2014

Codigo clasificacion por Saldo cierre
dias mora 31-07-14
000-008 S/.25,160,234.58
009-015 S/, 208,238.51
016-030 S/. 537,734.05
031-045 S/. 134,490.81
046-060 S/. 161,848.73
061-075 S/ 40,808.68
076-090 S/ 81,085.79
091-115 S/ 88,201.00
mas de 115 S/.  353,895.44
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Tabla B 71

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Julio 2014 —Agosto 2014

Cuenta de 30/08/2014C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 97.78%  0.71% 1.47% 0.04% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 38.89% 42.22%  0.00% 18.89%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 27.19%  1.75% 42.54%  0.00% 28.51%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 2535%  2.82% 11.27% 12.68%  0.00% 47.89%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 10.75%  0.00% 11.83%  0.00% 21.51% 1.08% 54.84%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 17.86%  0.00%  3.57%  0.00% 0.00% 14.29% 0.00% 64.29% 0.00% 100.00%
076-090 8.16% 0.00% 2.04% 0.00% 6.12%  0.00%  8.16% 34.69% 40.82% 100.00%
091-115 10.20%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 2.04% 87.76% 100.00%
mas de 115 21.39% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.50% 0.00% 78.11% 100.00%
Total general 91.57% 1.10% 2.55% 0.31% 0.90% 0.40% 0.57% 0.37% 2.24% 100.00%
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Tabla B 72

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Julio 2014 —Agosto 2014

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 2.22% 0.04%
009-015 18.89% 18.89%
016-030 28.51% 28.51%
031-045% 47.89% 60.56%
046-060 55.91% 77.42%
061-075 64.29% 78.57%
076-090 75.51% 89.80%
091-115 87.76% 89.80%
mas de 115 - 78.61%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Julio 2014 — Agosto 2014, en funcion del cual se determina el calculo de

laPDy LGD.
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Tabla B 73

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Julio 2014 —Agosto 2014

Suma de 30-08-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.03%  0.52% 1.43% 0.03% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 26.99% 63.90% 0.00% 9.11%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 9.98%  1.52% 59.52%  0.00% 28.99%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 724%  0.74% 32.60% 13.87%  0.00% 45.55%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 0.87%  0.00% 11.56%  0.00% 29.11%  0.33% 58.13%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00% 15.09%  0.00%  0.00% 27.24%  0.00% 57.67% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00% 1.01% 0.00% 1.65%  0.00%  3.76% 49.73% 43.85% 100.00%
091-115 530% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 5.48% 89.21% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.15% 0.00% 99.85% 100.00%
Total general 93.36% 0.87% 2.69% 0.14% 0.71% 0.24% 0.36% 0.23% 1.40% 100.00%
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Tabla B 74

Severidad - Periodo de Observacion Julio 2014 —Agosto 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.03%
009-015 9.11%
016-030 28.99%
031-045 59.42%
046-060 87.57%
061-075 84.91%
076-090 98.99%
091-115 94.70%
mas de 115 100.00%
Tabla B 75

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Julio 2014 —Agosto 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 30-08-14
000-008 S/.25,586,897.93
009-015 S/. 239,452.04
016-030 S/. 736,498.03
031-045 S/, 37,444.16
046-060 S/ 195,698.97
061-075 S/, 65,795.41
076-090 S/. 99,363.63
091-115 S/, 61,851.63
mas de 115 S/, 382,992.85
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Tabla B 76

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Agosto 2014 —Setiembre 2014

Cuenta de 30/09/2014C Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 98.18%  0.61% 1.12%  0.09%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 43.12% 4037%  0.00% 13.76%  2.75%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 3242%  0.00% 44.53%  0.00% 18.75%  4.30%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 13.33%  6.67%  0.00% 20.00%  0.00% 50.00% 10.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 13.48%  0.00% 12.36%  0.00% 12.36%  0.00% 49.44% 12.36% 0.00% 100.00%
061-075 732%  0.00% 2.44% 7.32% 0.00% 12.20% 2.44% 68.29% 0.00% 100.00%
076-090 7.02%  0.00% 3.51% 0.00% 1.75% 1.75% 8.77% 42.11% 35.09% 100.00%
091-115 811% 2.70% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 2.70% 86.49% 100.00%
mas de 115 43.18%  0.00%  0.00%  0.00%  0.45% 0.00% 0.45%  0.00% 55.91% 100.00%
Total general 92.28% 1.04% 2.34% 0.33% 0.66% 0.33% 0.56% 0.66% 1.80% 100.00%

126



Tabla B 77

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Agosto 2014 —Setiembre 2014

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 1.82% 0.09%
009-015 16.51% 16.51%
016-030 23.05% 23.05%
031-045% 60.00% 80.00%
046-060 61.80% 74.16%
061-075 70.73% 90.24%
076-090 77.19% 89.47%
091-115 86.49% 89.19%
mas de 115 - 56.82%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Agosto2014 — Setiembre 2014, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 78

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Agosto 2014 —Setiembre 2014

Suma de 30-09-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.66%  0.39% 0.94% 0.01% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 2711% 62.81%  0.00% 8.26% 1.82%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 20.21%  0.00% 58.53%  0.00% 1531% 5.96%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 448% 1.54% 0.00% 22.18%  0.00% 67.21% 4.59%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 822%  0.00% 26.42% 0.00% 6.38%  0.00% 49.75%  9.22% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00%  7.17%  2.63%  0.00% 13.69%  7.77% 68.73% 0.00% 100.00%
076-090 427%  0.00% 3.83% 0.00% 0.66%  2.03% 3.81% 44.85% 40.55% 100.00%
091-115 2.73% 031% 0.00% 0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 0.24% 96.72% 100.00%
mas de 115 1.45% 0.00%  0.00%  0.00%  0.19%  0.00% 1.44%  0.00% 96.92% 100.00%
Total general 93.87% 0.83% 2.55% 0.11% 0.44% 0.27% 0.37% 0.37% 1.20% 100.00%
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Tabla B 79

Severidad - Periodo de Observacion Agosto 2014 —Setiembre 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.01%
009-015 10.08%
016-030 21.26%
031-045 93.98%
046-060 65.36%
061-075 92.83%
076-090 91.91%
091-115 96.96%
mas de 115 98.55%
Tabla B 80

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Agosto 2014 —Setiembre 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 30-09-14
000-008 S/.25,998,213.69
009-015 S/ 228,575.97
016-030 S/. 707,610.23
031-045 S/ 29,214.20
046-060 S/ 122,368.82
061-075 S/ 74,762.50
076-090 S/ 101,504.21
091-115 S/. 102,744.54
mas de 115 S/ 331,932.17
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Tabla B 81

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Setiembre 2014 —Octubre 2014

Cuenta de 31/10/2014C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 98.59% 041% 0.88% 0.12%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 54.81% 30.77%  0.00% 14.42%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 36.40%  0.00% 35.53%  2.63% 21.49% 3.95%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 3438%  3.13%  0.00% 18.75%  0.00% 43.75%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 20.00%  0.00% 10.77%  0.00% 16.92%  0.00% 44.62% 7.69% 0.00% 100.00%
061-075 15.15%  0.00%  0.00%  6.06%  0.00%  9.09%  0.00% 69.70% 0.00% 100.00%
076-090 21.82%  0.00% 1.82% 0.00% 1.82%  0.00% 5.45% 47.27% 21.82% 100.00%
091-115 12.31%  0.00%  0.00%  0.00% 1.54%  0.00% 3.08%  0.00% 83.08% 100.00%
mas de 115 44.89%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.57% 54.55% 100.00%
Total general 93.60% 0.72% 1.74% 0.42% 0.65% 0.27% 0.35% 0.57% 1.69% 100.00%
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Tabla B 82

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Setiembre 2014 —Octubre 2014

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 1.41% 0.00%
009-015 14.42% 0.00%
016-030 28.07% 25.44%
031-045 43.75% 43.75%
046-060" 52.31% 69.23%
061-075 69.70% 78.79%
076-090 69.09% 76.36%
091-115 83.08% 87.69%
mas de 115 - 55.11%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Setiembre 2014 — Octubre 2014, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 83

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Setiembre 2014 —Octubre 2014

Suma de 31-10-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.99%  0.22%  0.72%  0.06%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 38.81% 48.62%  0.00% 12.57%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 18.54%  0.00% 53.80% 2.86% 19.75%  5.05%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1430% 1.42% 0.00% 1547%  0.00% 68.81%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 0.43%  0.00% 10.34%  0.00% 35.45%  0.00% 33.94% 19.83% 0.00% 100.00%
061-075 2.46%  0.00%  0.00% 20.81%  0.00% 16.34%  0.00% 60.39% 0.00% 100.00%
076-090 3.83% 0.00% 1.24% 0.00% 2.48% 0.00% 4.41% 5547% 32.57% 100.00%
091-115 1.79%  0.00%  0.00%  0.00%  2.06%  0.00% 1.34%  0.00% 94.80% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.37% 99.63% 100.00%
Total general 9497% 0.55% 1.83% 0.27% 0.54% 0.21% 0.13% 0.40% 1.10% 100.00%
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Tabla B 84

Severidad - Periodo de Observacion Setiembre 2014 —Octubre 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.00%
009-015 0.00%
016-030 24.80%
031-045 68.81%
046-060 89.22%
061-075 76.73%
076-090 94.93%
091-115 98.21%
mas de 115 100.00%
Tabla B 85

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Setiembre 2014 —Octubre 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 31-10-14
000-008 S/.24,295,432.71
009-015 S/. 139,616.74
016-030 S/.  467,822.28
031-045 S/ 70,239.54
046-060 S/. 137,501.65
061-075 S/ 53,893.62
076-090 S/. 33,505.32
091-115 S/. 102,281.20
mas de 115 S/ 281,817.07
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Tabla B 86

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Octubre 2014 —Noviembre 2014

Cuenta de 29/11/2014C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 98.10% 0.74% 1.11%  0.05%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 47.83% 37.68%  0.00% 14.49%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 27.98% 10.71% 38.10%  0.60% 22.62%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 37.50%  2.50% 17.50%  7.50% 12.50% 22.50%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 17.74%  0.00%  6.45%  0.00% 16.13%  0.00% 59.68%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 11.54%  0.00%  7.69%  3.85% 0.00% 7.69% 23.08% 46.15% 0.00% 100.00%
076-090 17.65%  0.00%  8.82%  0.00% 2.94% 0.00% 5.88% 47.06% 17.65% 100.00%
091-115 1091%  0.00%  0.00%  0.00% 1.82%  0.00% 1.82% 3.64% 81.82% 100.00%
mas de 115 40.12%  0.00%  0.62%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 1.23% 58.02% 100.00%
Total general 93.59% 1.18% 1.91% 0.21% 0.59% 0.12% 0.50% 0.35% 1.57% 100.00%
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Tabla B 87

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Octubre 2014 —Noviembre 2014

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 1.90% 0.00%
009-015 14.49% 0.00%
016-030 23.21% 22.62%
031-045 35.00% 35.00%
046-060" 59.68% 75.81%
061-075 69.23% 76.92%
076-090 64.71% 73.53%
091-115 81.82% 89.09%
mas de 115 - 59.26%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Octubre 2014 — Noviembre 2014, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 88

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Octubre 2014 —Noviembre 2014

Suma de 29-11-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.44%  0.74% 0.81% 0.01% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 50.85% 39.83%  0.00%  9.32%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
016-030 16.30%  5.74% 55.55%  0.50% 21.90%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 29.40% 027% 4147% 11.74%  5.32% 11.80% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 236%  0.00% 15.45%  0.00% 16.23%  0.00% 65.96%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00% 6.71%  0.20%  0.00% 1.01% 45.60% 46.47% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00%  4.82%  0.00%  2.63%  0.00%  2.63% 62.70% 27.23% 100.00%
091-115 3.69% 0.00% 0.00% 0.00% 1.88% 0.00% 0.90% 4.29% 89.25% 100.00%
mas de 115 0.84% 0.00%  0.57% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 1.32% 97.27% 100.00%
Total general 95.12% 0.94% 1.81% 0.07% 0.43% 0.03% 0.40% 0.18% 1.02% 100.00%
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Tabla B 89

Severidad - Periodo de Observacion Octubre 2014 —Noviembre 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.00%
009-015 0.00%
016-030 21.90%
031-045 17.11%
046-060 82.19%
061-075 93.08%
076-090 95.18%
091-115 96.31%
mas de 115 98.59%
Tabla B 90

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) — Periodo de Observacion Octubre 2014 —Noviembre 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 29-11-14
000-008 S/.25,043,283.11
009-015 S/.  246,452.57
016-030 S/. 476,923.03
031-045 S/. 18,825.43
046-060 S/. 113,966.37
061-075 S/. 7,036.71
076-090 S/ 105,593.53
091-115 S/ 48,129.80
mas de 115 S/, 268,636.06
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Tabla B 91

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Noviembre 2014 —Diciembre 2014

Cuenta de 31/12/2014C R6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mas de 115 Total general
000-008 98.16%  0.50% 1.06% 0.28%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 42.20% 26.61% 16.51% 10.09% 4.59%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 3296%  0.00% 36.31% 3.91% 25.70% 1.12%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 31.58%  5.26%  0.00% 15.79%  0.00% 42.11% 5.26%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 2143%  0.00% 10.71%  0.00% 17.86%  0.00% 37.50% 12.50% 0.00% 100.00%
061-075 9.09%  0.00%  0.00%  9.09%  0.00%  9.09%  0.00% 72.73% 0.00% 100.00%
076-090 4.35% 0.00% 2.17%  0.00% 0.00% 0.00% 2.17% 45.65% 45.65% 100.00%
091-115 12.50%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 6.25% 81.25% 100.00%
mas de 115 4521% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.68%  0.00% 54.11% 100.00%
Total general 93.93% 0.79% 1.97% 0.50% 0.66% 0.12% 0.26% 0.41% 1.36% 100.00%
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Tabla B 92

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Noviembre 2014 —Diciembre 2014

Codigo clasificacion por Punto de Corte PD
dias mora

000-008 1.84% 0.00%
009-015 31.19% 4.59%
016-030 30.73% 26.82%
031-045 47.37% 47.37%
046-060" 50.00% 67.86%
061-075 72.73% 81.82%
076-090 91.30% 93.48%
091-115 81.25% 87.50%
mas de 115 - 54.79%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion
Noviembre 2014 — Diciembre 2014, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 93

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Noviembre 2014 —Diciembre 2014

Suma de 31-12-142 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.53% 035% 097% 0.15% 0.00% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 35.96% 33.43% 19.22%  9.65% 1.74%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 22.89%  0.00% 52.88% 4.74% 18.52% 0.97%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 18.80% 1.11%  0.00% 16.32%  0.00% 61.46% 2.31%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 6.54%  0.00% 26.90% 0.00% 17.89%  0.00% 44.22% 4.45% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00%  0.00%  8.85%  0.00% 1.76%  0.00% 89.39% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00%  6.34% 0.00% 0.00%  0.00% 1.41% 33.45% 58.80% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 18.51% 81.49% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 1.42%  0.00% 98.58% 100.00%
Total general 95.35% 0.58% 2.02% 0.30% 0.37% 0.05% 0.18% 0.19% 0.95% 100.00%
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Tabla B 94

Severidad - Periodo de Observacion Noviembre 2014 —Diciembre 2014

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.00%
009-015 1.74%
016-030 19.49%
031-045 63.77%
046-060 66.56%
061-075 91.15%
076-090 93.66%
091-115 100.00%
mas de 115 100.00%
Tabla B 95

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) — Periodo de Observacion Noviembre 2014 —Diciembre 2014

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 31-12-14
000-008 S/. 25,886,479.85
009-015 S/ 158,271.21
016-030 S/. 549,338.09
031-045 S/ 81,308.37
046-060 S/, 99,764.26
061-075 S/. 12,833.48
076-090 S/. 49,947.02
091-115 S/ 52,726.87
mas de 115 S/, 257,452.21
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Tabla B 96

Matriz de Transicion por Dias de Atraso (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Diciembre 2014 —Enero 2015

Cuenta de 31/01/2015¢ Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 més de 115 Total general
000-008 98.17% 0.48% 1.30% 0.05% 0.00% 0.00%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
009-015 41.10% 41.10%  0.00% 12.33% 5.48%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 30.05%  0.00% 42.08%  0.00% 24.04% 3.83% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
031-045 21.74%  2.17% 15.22% 13.04% 2.17% 39.13% 6.52%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 16.13%  0.00%  8.06%  0.00%  6.45%  9.68% 59.68%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 9.09% 0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 18.18%  0.00% 72.73% 0.00% 100.00%
076-090 16.67%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 16.67% 33.33% 33.33% 100.00%
091-115 526% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 2.63% 5.26% 86.84% 100.00%
mas de 115 1.56% 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 98.44% 100.00%
Total general 93.30% 0.80% 2.20% 0.21% 0.59% 0.36% 0.50%  0.20% 1.85% 100.00%
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Tabla B 97

Punto de Corte y Probabilidad de Incumplimiento - Periodo de Observacion Diciembre 2014 —Enero 2015

Codigo clasificacion por

Punto de Corte

dias mora
000-008 1.83% 0.05%
009-015 17.81% 17.81%
016-030 27.87% 27.87%
031-045% 47.83% 60.87%
046-060 69.35% 75.81%
061-075 72.73% 90.91%
076-090 66.67% 83.33%
091-115 86.84% 94.74%
mas de 115 - 98.44%

# Cédigo elegido como punto de corte para el Periodo de observacion

Diciembre 2014 — Enero 2015, en funcion del cual se determina el

calculo de la PD y LGD.
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Tabla B 98

Matriz de Transicion de Saldos (en Porcentajes) - Periodo de Observacion Diciembre 2014 —Enero 2015

Suma de 31-01-152 Ro6tulos de columna

Rétulos de fila 000-008 009-015 016-030 031-045 046-060 061-075 076-090 091-115 mésde 115 Total general
000-008 98.65%  0.31% 1.00%  0.04%  0.00%  0.00% 0.00% 0.00% 0.00% 100.00%
009-015 28.39% 4247%  0.00% 17.68% 11.47%  0.00% 0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
016-030 26.10%  0.00% 55.13%  0.00% 16.29% 2.48%  0.00%  0.00% 0.00% 100.00%
031-045 1595%  0.59% 11.02% 20.33% 1.92% 40.61% 9.58%  0.00% 0.00% 100.00%
046-060 3.75%  0.00% 4.97% 0.00% 1.87% 11.35% 78.06%  0.00% 0.00% 100.00%
061-075 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 64.04%  0.00% 35.96% 0.00% 100.00%
076-090 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 17.72% 19.52% 62.75% 100.00%
091-115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.26% 15.79% 83.95% 100.00%
mas de 115 0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00%  0.00% 0.00%  0.00% 100.00% 100.00%
Total general 95.11% 0.50% 2.01% 0.18% 0.37% 0.22% 0.32% 0.07% 1.21% 100.00%
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Tabla B 99

Severidad - Periodo de Observacion Diciembre 2014 —Enero 2015

Codigo clasificacion por LGD
dias mora

000-008 0.04%
009-015 29.14%
016-030 18.77%
031-045 72.44%
046-060 91.28%
061-075 100.00%
076-090 100.00%
091-115 100.00%
mas de 115 100.00%
Tabla B 100

Exposicion al Incumplimiento (en Nuevos Soles) - Periodo de Observacion Diciembre 2014 —Enero 2015

Codigo clasificacion por

Saldo cierre

dias mora 31-01-15
000-008 S/. 25,646,317.91
009-015 S/. 135,510.66
016-030 S/. 543,287.15
031-045 S/ 48,719.24
046-060 S/, 98,619.52
061-075 S/ 58,702.89
076-090 S/. 85,015.18
091-115 S/ 20,117.05
mas de 115 S/ 327,312.80
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